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Estudo Estatistico dos Fluxos Migratorios em Portugal, no Periodo de 1991 a 2001

Resumo:

A falta de um registo sistematico associado a problematica das migragdes resulta numa
situagdo bastante complexa, pois torna inexequivel a sua contabilizacdo. A alternativa
reside, assim, na aplicacdo de metodologias de estimag@o indirecta que nos permitam
avaliar e quantificar os fluxos migratorios inter-regionais. Esta tematica tem sido alvo
de estudo por parte de diversos investigadores, no entanto, Andre/ Rogers surge como
aquele que mais se destaca, desenvolvendo, em conjunto com diversos investigadores,
metodologias que nos permitem, além de analisar e quantificar indirectamente os
diferentes comportamentos migratorios inter-regionais, identificar os padrdes
migratorios a eles associados.

Por outro lado, a elaboracdo de uma andlise estatistica das migragdes internas, permitir-
nos-a também, complementar os resultados obtidos através das metodologias de
estimagao indirecta aplicadas.

Deste modo, durante a elaboracao deste estudo procedeu-se a uma breve introdugao da
tematica das migragdes, seguida de uma breve revisdo da literatura, da estimacdo
indirecta dos movimentos migratorios internos em Portugal Continental, e uma andlise
estatistica das ja referidas migragdes.

De forma a consolidar esta dissertacdo foram abordados alguns aspectos teoricos sobre a

metodologia aplicada, bem como algumas criticas aos resultados obtidos.




A Statistical Study of Migration Flows in Portugal (1991 — 2001)

Abstract:

The nonexistence of a systematic process of collecting background information about
migration results in a quite complex situation, because it makes impossible to estimate
these movements accurate and reliably. One alternative is therefore the application of
indirect estimation methods that allow us to assess and quantify the inter-regional
migration flows. This subject has been studied by several authors; however, Andrei
Rogers emerges as one of the pioneers, developing, together with other researchers, new
methodologies that allow us, to quantify and analyze the different migratory inter-
regional behaviors, and simultaneously to identify different migration patterns
associated with those flows.

On other hand, a statistical approach to internal migration flows will help us also to
complement the results achieved by the indirect estimation methodology.

Thus, during this essay, it was done a brief introduction about the migration topic,
followed by a brief revision of literature, the indirect estimation of internal migration
within the Portuguese Mainland, and a statistical approach to the migration study.

With the intention of a secure presentation of the used approach, some theoretical

aspects were presented and some critics to results were done.




1. Introducao

Contrariamente a fecundidade e mortalidade em que a inércia caracteriza a dindmica
demografica, no presente e futuro proximo, as migragdes assumem-se como a
componente mais volatil da evolugdo demografica surgindo a necessidade de se
realizarem projeccdes/estimativas demograficas que se ajustem a previsdo de fluxos
migratdrios futuros.

Por outro lado, a realizagdo de uma abordagem estatistica, permitir-nos-4, além da sua
caracterizagdo, identificar quais os factores que mais “contribuem” para a existéncia
destes movimentos, identificando, entre outros aspectos, quais as regides que sao mais
atractivas ou mais repulsivas.

Assim, o objectivo principal desta dissertacdo reside na caracterizagdo dos fluxos
migratdrios internos ao nivel das NUTS II constituintes do continente portugués, € os
seus objectivos especificos pela caracterizacdo do padrdo dos fluxos migratdrios, em
termos de idade, sexo, e regido de origem/destino; caracterizar as migragdes efectivas
através de outros indicadores adicionais considerados pertinentes; observar e
caracterizar a evolugdo registada entre os dois recenseamentos gerais da populagdo mais
recentes em Portugal; aplicacio da metodologia de estimagdo indirecta dos fluxos
migratorios inter-regionais a Portugal (Rogers éf al., 2003); e por ultimo, comparar, os
resultados obtidos com os de Espanha.

Deste modo, os capitulos seguintes desta dissertagdo corresponderdo a aplicagdo das
metodologias de estimagdo indirecta de Rogers éf al. (2003), isto apos a realizagdo de
uma breve revisdo da literatura e da apresentagdo de alguns aspectos teoricos sobre as
ferramentas estatisticas por nds utilizadas. De seguida, procedeu-se a elaboracdo de um
modelo de regressdo (logistica) que nos permitisse identificar quais as varidveis
associadas ao acto de migrar, bem como de outras metodologias complementares para a
analise.

Por ultimo, seguir-se-4 uma conclusdo/discussdo de resultados, onde iremos referir as
ideias principais desta dissertacdo, e estabelecer a comparacao possivel com resultados

obtidos por outros investigadores.




1.1. Breve revisdo da literatura

A origem do fendmeno migratdrio passarda muito para além de algumas vivéncias mais
recentes. Muito pelo contrario, desde os primordios da raga humana se tém registado
diversos movimentos populacionais cujo incitamento se deve as mais variadas questoes.
Se nos nossos dias, e referindo-nos inicialmente aos paises mais desenvolvidos, as
migragdes se encontram essencialmente associadas a questdes de cariz econdomico
(Genereux, 2007), tempos houve em que estas se deveram simplesmente a procura de
mais alimentos, ou de terrenos que providenciassem a subsisténcia familiar.

No entanto, estes sdo somente alguns dos fundamentos que podemos encontrar na
questdo migratoria, pois ndo raras vezes estes movimentos se encontram associados a
fugas de guerras fomentadas pela sede de poder que alimenta todas as nagdes e culturas.
Dada esta perseveranca do fendmeno migratdrio constatamos que, independentemente
das suas diversas formas e motivagdes, os movimentos populacionais t€ém sido uma
constante ao longo da historia da humanidade, e que por detrdas de uma historia da
humanidade se encontra associada uma histéria das migragdes (Marques, 2008).

Os movimentos populacionais podem, assim, ser observados nas suas diferentes formas
e tipologias, ou seja, como invasdes, conquistas, colonizacdes, ou simples
movimentagdes entre paises e regides, e de tipologia mais ou menos duradoura.

Apesar da referida perseveranga dos movimentos migratdrios no decorrer dos tempos, o
estudo das migragdes ¢ sempre dificil, principalmente devido ao seu caracter
conjuntural. A inércia demografica que caracteriza a mortalidade e a fecundidade
(Carrilho e Patricio, 2007) ndo se observa do mesmo modo em relacdo aos movimentos
migratérios, e a falta de registo das mudangas de residéncia, sobretudo a nivel interno,
ndo permite um conhecimento do comportamento dos migrantes que possibilite
sustentar projec¢des demograficas, sobretudo no respeitante aos movimentos de base a
nivel regional.

Esta situagdo coloca-nos perante a problematica da inexisténcia de dados, o que nao nos
permite analisar ou estimar de forma “eficiente” os fluxos migratdrios, quer a nivel
nacional quer a nivel internacional. Porém, e no que concerne a tematica das migragoes
internas, uma das solugdes passa pela utilizagao dos dados relativos aos recenseamentos
gerais da populagdo, pois trata-se de uma base (considerada) mais fidedigna.

Embora os dados relativos ao recenseamento facam parte da solugdo, deparamo-nos,

ainda, com a problemadtica da sua confidencialidade, ou seja, o dificil acesso aos micro-




dados do proprio recenseamento, e com a sua amplitude temporal bastante alargada (10
anos), possibilitando-nos apenas realizar uma analise mais abrangente do que profunda.
Esta situagdo conjuntural direcciona-nos para a realizagdo de estimativas que nesta
situagdo se tornam mais viaveis através da utilizacdo de metodologias de estimagao
indirecta que nos permitam projectar para o pais e desagregar ao nivel regional, ou
projectar para as regides e agrupar para o pais. No entanto, quer num caso, quer noutro,
a estimacao das migracdes internas ¢ fundamental, ndo s6 em termos demograficos, mas
também em termos de planeamento, porque as informagdes sobre a capacidade de
atraccdo das regides devem ser tidas em conta no desenho de um desenvolvimento
futuro das regides e do pais, de forma equilibrada e sustentavel.

Torna-se entdo necessario contrariar as deslocagdes em massa para as regides do litoral
(Peixoto e Oliveira, 2001), onde se concentra o maior nimero de pessoas € as cidades
sdo mais desenvolvidas. Estes movimentos migratorios entre o meio rural e o meio
urbano resultam, assim, na desertificagdo do interior e seu consequente envelhecimento
populacional, o que cria um afastamento econdémico e até cultural cada vez maior entre
as diversas regides continentais, permitindo a identificacdo de uma fronteira clara entre
um grupo de regides com maior ¢ menor mobilidade, em que o Alentejo e o Algarve sdo
as regides com maior mobilidade e o Norte com menor (Magalhaes, 2003).

Além dos volumes dos fluxos migratorios e das suas movimentagdes (origem/destino), €
ainda crucial identificar as causas associadas aos diferentes movimentos migratdrios,
bem como definir um perfil por idades que nos permita conhecer as grandes tendéncias
em funcao da idade.

A andlise da estrutura espacial leva a que seja mais facil compreender a influéncia da
migracdo nas mais variadas regides, conseguida através da comparacdo entre a estrutura
espacial da migra¢do e a propria estrutura populacional da regido sem migracdes
(Rogers ét al., 2002).

Devido a escassez de dados de base para o estudo das migragdes internas e
internacionais, situagdo que também se regista em Portugal, t€m vido a ser envidados
esforcos que permitam ultrapassar esta lacuna, tal como a realizacdo de estimativas
indirectas dos fluxos migratorios (Rogers éf a/., 2003) e a reconstitui¢do dos sfocks de
populacdo imigrante (Bijak e Kupiszewska, 2008).

Com o intuito de contrariar esta tendéncia, Rogers (1975) desenvolveu uma

metodologia de projec¢do “multistate” e “multiregional”, que parte da regido de




residéncia dos proprios migrantes, permitindo-nos identificar quais sdo as mais
atractivas (ou repulsivas).

No entanto, esta metodologia tem sido alvo de algumas extensdes a tematicas como a
escolaridade (Lutz éf al., 1999; Lutz ¢ Goujon, 2001), a grupos especificos de mao-de-
obra (Siegel, 2002; Smith éf a/., 2000; van Imhoff e Henkens, 1998), ou a regides de
origem ou nascimento (Rogers éf a/., 1999, 2003; Ledent, 1980).

A. Rogers ¢ um dos principais investigadores entre os que se tém dedicado a tematica
da estimac¢ao indirecta dos fluxos migratdrios internos, permitindo, apesar da referida
escassez de dados, observar, analisar e prever, os diversos movimentos populacionais

dentro de uma determinada regido ou pais.

1.1.1. Contextualizagdo das Migracdes em Portugal

Os estudos relativos as migragdes tém vindo a ganhar a atengdo dos mais variados
investigadores a nivel mundial, isto porque desde sempre se verificam elevadas
movimentagdes de pessoas por todo o mundo. Os estudos realizados sdo, na sua
maioria, direccionados para as migragdes internacionais, mas nunca deixando
totalmente de parte a propria realidade dos varios paises. Portugal também ndo tem sido
excepcdo, pois encontram-se varios trabalhos realizados que fazem alusdo a esta
tematica.

As migragdes sao normalmente analisadas a nivel internacional (Jennissen, 2003), ndo
existindo muitas comparagdes entre paises, mas sim analises proprias da sua realidade.
Sem nunca se deixar de parte a vertente internacional, a investigacdo sobre estes temas
centra-se essencialmente nos factores que induzem a migragdo (Abreu, 2004), e nos
proprios individuos que migram, de modo a determinar também a sua condig@o social e
as suas qualificagdes. O estudo da distribuicao espacial da populagdo portuguesa tem
sido cada vez mais deixado de parte, dando lugar a uma andlise mais ao nivel
imigratorio (Machado, 2003), principalmente desde a entrada de paises de Leste para a
Unido Europeia (UE) (Pires, 2002) e, ainda que, em menor abundancia, para a
emigragdo, analisando os “novos” emigrantes € a sua redistribuicao, deixando de parte
as migragoes internas. As migragdes em Portugal sofreram grandes alteracdes ao longo

dos tempos, verificando-se uma transicdo de um pais de Emigracdo para um pais de




Imigragao (Magalhdes, 2003), marcando agora presenca como sendo um destino
“apetecivel” (Carneiro, 2005).

No entanto, as migracdes internas tém sido deixadas de parte e existem relativamente
poucas investigacdes realizadas sobre este assunto, e as que existem nao fazem um
acompanhamento da evolugdo destes movimentos. Deste modo, continua-se a verificar
uma continuidade da deslocagdo dos individuos para regides mais atractivas, geralmente
situadas no litoral do pais (Peixoto e Oliveira, 2001), apesar de por vezes nio ser
possivel determinar a sua intensidade e propor¢ao devido a escassez de dados
disponiveis.

A importancia atribuida as migragdes nos nossos dias € principalmente devida as
dinamicas populacionais serem resultantes do crescimento migratorio € ndo tanto do
crescimento natural, pois dado o acesso generalizado dos paises mais desenvolvidos a
uma estabilizagdo ou recessdo demografica resultante do equilibrio a baixos niveis de
mortalidade e natalidade €, sobretudo, a variagdo migratdria que explica decréscimos ou
aumentos populacionais (Magalhaes, 2003). Verifica-se a existéncia de uma fronteira
clara entre um grupo de regides com maior € menor mobilidade, sendo o Alentejo e o
Algarve as regides com maior mobilidade e o Norte com menor (Magalhdes, 2003).
Verifica-se também, a existéncia de equilibrio territorial, contrariando a imagem
difundida de que existem regides claramente atractivas e outras repulsivas em Portugal,
e de regides como Lisboa e Vale do Tejo (L.V.T.), que sdo consideradas
“redistribuidoras”, visto que surgem como um forte podlo emissor e receptor de agentes
sociais no Continente, mantendo uma interac¢ao elevada com todas as regides (Peixoto
e Oliveira, 2001).

O crescimento da populagdo portuguesa esta, cada vez mais, dependente dos imigrantes,
pois a evolugdo registada na baixa da mortalidade infantil, uma esperanca média de vida
cada vez mais elevada e uma taxa de fecundidade geral mantida a um nivel muito baixo,
tém um grande impacto negativo na populacdo, envelhecendo-a cada vez mais (Carrilho
e Patricio, 2007). No entanto, este envelhecimento nem sempre ¢ registado da mesma
forma e ao mesmo ritmo em todas as regides ou paises, podendo diferenciar-se de
regido para regido (Patricio e Gongalves, 2007).

As migragdes registadas durante a idade activa tém como principal motivo o caracter
econdmico. Como existe uma estreita relagdo entre a populagdo em idade activa e em

idade de procriar, assistimos também a uma transferéncia dos nascimentos da regido
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emissora para a regido receptora. Por outro lado, os motivos que levam a decisdo de
migrar depois da entrada na reforma encontram-se essencialmente associados a uma
diferente motivagdo: o clima do pais de origem (Carrilho e Patricio, 2002).

As proprias migragdes exerceram uma forte influéncia no crescimento da populacao
portuguesa no periodo intercensitario 1991-2001, como resultado do aumento dos
fluxos imigratdrios no decorrer da década de 90 (Magalhaes, 2003).

A mobilidade geografica ndo age aleatoriamente sobre o conjunto da populacdo,
afectando grupos particulares dessa populagao. A observacao dos valores migratorios,
por idades e por sexos, indica-nos uma maior diferenciacdo de comportamento entre os
dois sexos nas idades adultas jovens, onde a migragdo ¢ um facto predominantemente
feminino. O nivel de instrugcdo dos migrantes ¢ significativamente mais qualificado, em
média, que a restante populacdo portuguesa. Sdo os individuos mais qualificados e
ligados as actividades terciarias que detém maior mobilidade, sendo os grupos
assalariados relativamente mais moéveis que os restantes. Existe uma maior repulsdo
feminina nas regides rurais do interior e, por outro lado, maior atractividade de L.V.T.
(Peixoto, 1998).

Mais uma vez, se verifica que o despovoamento das regides do interior ¢ um fendmeno
com grande importancia nos nossos dias, pois a populacdo deixa essas regides para se
dirigir para as cidades do litoral na tentativa de acompanhar as oportunidades
econdmicas que um litoral mais urbanizado e desenvolvido tem para oferecer. Todavia,
relacionado com estudos anteriores, verifica-se um decréscimo do volume migratorio
para os grandes centros de atrac¢do que sdo Lisboa e Porto (Rees éf al., 1998).

Tal situacdo também se verifica em diversos paises, sejam da U.E. ou de outro qualquer
Continente, pois os migrantes deixam para trds as zonas com uma taxa de desemprego
mais alta e menos desenvolvidas para se dirigirem para zonas mais desenvolvidas que
lhes possam proporcionar melhor qualidade de vida. Um exemplo desta situacdo € o
caso da Suécia (Kupiszweski éf al., 2001), onde as regides menos desenvolvidas sdo
abandonadas em detrimento de melhores empregos e consequente melhoria na
qualidade de vida. Tal como Portugal, também a Suécia se via a par com uma
desertificagdo do interior do pais, procurando-se as regides costeiras € mais
desenvolvidas. A diferenca consiste em que, ao contrario de Portugal, a zona mais
atractiva seria o sul e ndo o norte. Mas esta situacdo esta a inverter-se, pois denota-se

um ganho de populag@o por parte do norte e um saldo migratério negativo nas regioes
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do sul (Kupiszweski ét al., 2001), denotando-se também um decréscimo da atrac¢do
exercida pelos grandes centros urbanos dos proprios paises. E importante comparar a
situacdo portuguesa com a de outros paises para melhor poder compreender a sua

possivel evolugao futura.

1.1.2. Teorias das Migracgoes

Qualquer movimento migratorio encontra a si associados os mais variados factores,
sendo talvez o factor econdmico o mais influente, pois um pais ou regido em que a taxa
de desemprego se encontre em niveis mais baixos, exerce uma maior influéncia nos
migrantes do que uma regido com elevadas taxas de desemprego (Jennissen, 2003). O
nivel de desenvolvimento de uma regido exerce uma forga positiva nos proprios
migrantes, visto que estes ndo estdo dispostos a “trocar” a sua regido por outra que lhe
ofereca menos oportunidades (Abreu, 2004).

No entanto, a relacdo entre migracdes e desenvolvimento acaba por ndo ser linear, ou
seja, nem sempre este movimento segue em direccdo aos paises ou regides
desenvolvidas, mas sim aquele que reune as condigdes consideradas como essenciais
para o migrante (Nyberg-Sorensen éf a/., 2002).

O passado e presente das migracdes pode ser visto simultaneamente como sendo
manifestagdo e consequéncia da Globalizagdo, pois esta leva, entre outras, a grandes
movimentagdes de capital, producdo e, consequentemente, de pessoas a procura de
melhores condi¢des de vida e de novos desafios. Esta movimentag¢do do capital humano
torna-se possivel essencialmente devido a utilizagdo das mais modernas tecnologias,
quer a nivel dos media, que divulgam a informagdo, quer através da facilidade e
comodidade em viajar de um lado para o outro (Nyberg-Sorensen éf a/., 2002). Ha que
ter também em conta o aumento da migragdao do sexo feminino, que ndo necessita de
migrar acompanhada pela familia, procurando “ela” também melhores condigdes de
vida e formas de singrar na vida profissional, deixando de parte o antigo papel que lhe
era atribuido (Nyberg-Sorensen éf a/., 2002).

A propria migracao em si € composta por uma estrutura “espacial” que compreende as
suas componentes através da construcdo de uma matriz. Esta matriz € composta pelos

proprios fluxos migratérios; pelos factores repulsivos e atractivos (“push and pull
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factors™); e por ultimo, pelos niveis de interaccdo espaciais entre a origem, destino e
especificidade das proprias migracdes. A andlise da estrutura espacial leva a que seja
mais facil compreender a influéncia da migragdo nas mais variadas regides, conseguido
através da comparacdao entre a estrutura espacial da migracdo e a propria estrutura
populacional da regido sem migragdes (Rogers éf al., 2002).

Através da migracdo conseguimos apreender informacdes essenciais sobre uma
determinada regido, sejam estas informacdes sobre a propria composicdo da sua
populagdo, ou até transmitir os seus indicadores econdmicos, sociais € ambientais, pois
o nivel de atrac¢ao que exerce nos individuos permitindo indagar sobre as suas
potencialidades (Rees e Kupiszweski, 1999).

O tema das migracdes nem sempre foi visto com atencdo, sendo até ignorado pela
maioria dos investigadores classicos das principais ciéncias sociais mesmo durante o
seu periodo de hegemonia e consolidagdo. Os fluxos migratorios ja assumiam grande
importancia, quer sob a forma de movimentos internos intensos que se dirigiam dos
campos para as cidades, quer através de migragdes transocednicas que permitiram a
povoacao de novos continentes, € no entanto a importancia dispensada sobre o tema era
pouco significante. No entanto, com o passar dos anos tém surgido as mais variadas
teorias explicativas das migragdes, que apesar de se poderem aplicar também as
migragdes internas, estas formaram-se essencialmente tendo em vista o cariz
internacional das proprias migracdes.

Segundo Peixoto (2004), podemos afirmar a divisdo destas em Teorias Micro e Macro-
Socioldgicas. As teorias micro-sociologicas sdao aquelas que se reportam a decisdo
individual de migrar, independentemente das mais variadas condicionantes ou
vantagens que possam exercer influéncia. Dentro das teorias “micro” encontram-se
ligados varios modelos que explicam as migragdes tendo em conta a decisdo individual
do migrante. Assim, existem os chamados modelos de Push-Pull e do Capital Humano,
que tal como a maioria das teorias consideradas como micro-socioldgicas t€ém presente
uma raiz economica. A esséncia do modelo de Push-Pull reside na base em informacdo
recolhida acerca das zonas de origem e de destino, levando a considerar qual a melhor
opgdo, exercendo assim as regides de destino “atrac¢do” (pull) e as regides de origem
“repulsdo” (push). No caso da teoria do capital humano, o essencial dos seus
argumentos, reside no facto de que o migrante analisa a sua saida da regido de origem

através de um calculo econémico permitindo-lhe ter em conta a sua vida a longo prazo.
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Aqui o migrante tende a calcular se o seu investimento inicial ira ser compensado pelo
seu trabalho, explicando o facto de individuos com idades mais avancadas nao
decidirem migrar, pois o periodo em que o investimento possa ser compensado sera
menor.

Uma outra perspectiva socioldgica apresenta uma natureza diferente da anterior, agora
de cariz biografico, sendo as principais variaveis estudadas a influéncia do Ciclo da
Vida (entrada na vida adulta, casamento, nascimento dos filhos, reforma, etc.) ¢ a
Trajectoria da Mobilidade Social. Enquanto que no caso da influéncia do ciclo da vida
na decisdo de migrar este compreende a etapa da vida em que o migrante se insere, no
caso da trajectoria da mobilidade social, o que estd essencialmente em causa ¢ a
realizacdo de um percurso por parte do individuo, por diferentes posi¢des sociais.

No caso das teorias “macro”’, podem distinguir-se como tais as que privilegiam a acc¢ao
de factores de tipo colectivo. A esta teoria estdo também associados varios
desenvolvimentos teoricos, tais como o Mercado de Trabalho Segmentado ou “Dual”.
No caso do primeiro, este centra-se na vertente receptora da migracdo uma vez que € o
proprio mercado de trabalho que afirma qual o tipo de migrante que procura.

Um outro tipo de teorias que também se enquadra no nivel “macro” sdo as “andlises
que lidam essencialmente com a variavel espaco e procuram enunciar os factores que
levam a um desenvolvimento particular dos territorios. Existem assim, mecanismos que
levam a uma dada localizagdo dos estabelecimentos humanos em realidades de tipo
urbano ou regional, central ou periférico” (Peixoto, 2004).

A perspectiva “macro” das migracdes pode ser dividida em alguns grupos: em primeiro
lugar, as teorias que salientam o papel das instituicbes no desencadear ou
desenvolvimento dos fluxos migratorios; em segundo lugar as que defendem o papel
das redes migratorias; e por ultimo, aquelas que salientam os lacos de natureza social e
étnica que une alguma actividades no destino.

Mesmo podendo ser divididas, estas duas perspectivas encontram-se muito interligadas
entre si, pois por vezes umas contém componentes das outras tomadas como diferente
perspectiva.

Tal como atras referi, algumas teorias reportaram-se essencialmente as migragdes
internacionais, mas que devidamente analisadas e aplicadas a novos contextos também

podem contribuir para a sua compreensao a nivel interno.
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Assim temos, a feoria economica neo-cldssica, que explica a migracdo através das
diferengas salariais entre os diversos paises ou, neste caso regides, levando a que as
regides onde os saldrios sdo mais elevados exercam um elevado poder de atrac¢do nos
proprios migrantes; a teoria do mercado de trabalho “dual”, em que a atraccao
exercida incide em dois tipos de mao-de-obra, a qualificada e a nao-qualificada,
explicando-se pela divisdo da economia num sector primario de uso intensivo de capital,
e num sector secundario de uso intensivo de mao-de-obra e de baixa produtividade,
dando lugar a um mercado de trabalho segmentado; a fgoria da nova economia da
migragdo laboral, em que a decisdo de migrar é levada a cabo tendo em conta toda a
familia, migrando por vezes, apenas o “chefe de familia” de forma a garantir um melhor
nivel de vida para os familiares que ficam na regido ou pais de origem e poupando-os,
de certa forma ao incoémodo de migrar; e por Gltimo, a féoria do sistema mundial, que se
baseia no pressuposto de o capitalismo ser um sistema social historico, tendo como
principal ideia que as economias altamente desenvolvidas necessitam de mao-de-obra
estrangeira para trabalhar em determinados sectores em troca de salarios reduzidos

(Jennissen, 2004).

1.1.3. Novas Abordagens ao Estudo das Migracoes

O estudo sobre as migragdes nem sempre se dirige aos padrdes migratorios ou ao estudo
destas ocorréncias nos mais diversos paises, tentando-se, por vezes, a realizagdo de uma
estimacao das migracdoes de forma a tentar analisar e compreender melhor estes
movimentos. No entanto, a realizagdo de uma estimacgao/projec¢do sobre esta tematica
nem sempre € facil de realizar devido a falta de dados disponiveis ou até de dados
correctos, visto isto constata-se que os diversos estudiosos desta temdtica recorrem a
mais diversas técnicas para efectuarem as suas estimagado e projecgoes.

Uma metodologia relativamente recente e bastante utilizada pelos investigadores que se
dedicaram com mais ateng@o ao tema das migragdes baseia-se na obra de Andrei Rogers
(2002), e claro, de todos os seus colaboradores directos, quer através da realizacdo de
trabalhos em conjunto, ou apenas de simples contribuigdes.

Podemos observar um trabalho bastante interessante realizado por Claudio Caetano

Machado (2004) que, ao analisar os fluxos migratoérios no Brasil empregou estes
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mesmos métodos, encontrando-se aqui o que poderiamos chamar de um “resumo” sobre
as suas técnicas de projecgdo. Neste seu trabalho ¢ utilizado o método da Migragao
Infantil, que utiliza a informagao sobre o local de nascimento das criangas entre os 0-4
anos como parametro de estimativa indirecta das taxas especificas da estimativa por
idade. Este método assenta em trés pressupostos essenciais, que sdo, “as taxas de
migracdo tém um padrdo por idade muito semelhante, independentemente do seu
volume € o lugar de ocorréncia, a questao sobre o nascimento encontra-se sempre
presente em quase todos 0s censos para as criangas pertencentes ao grupo etario dos 0-
4 anos, tornando-se numa aproximagdo a andlise migratoria, € por ultimo, visto que
gstas criangas migram sempre (ou na sua grande maioria) com os pais, jovens aaultos,
a sua migra¢do pode ser vista como um espelho da migra¢do dos adultos” (Machado,
2004).

Este método utiliza a regressdo linear simples entre a propor¢cdo de criangas dos 0-4
anos que nasceram em /e viviam em / para se obter para cada grupo etario, a propor¢ao
de pessoas que viviam em /ha cinco anos e hoje vivem em /.

Um outro método € a utilizagdo do Saldo Liquido Migratorio em conjunto com a
Migragao Infantil, mas aqui ha que ter em conta os inconvenientes apresentados pela
migragao liquida, uma vez que consideramos um conjunto de regides que interage entre
si, € que a soma dos SML devera ser no fim igual a 0.

O método da Migraggo Infantil também pode ser utilizado de uma outra forma, através
da sua separagdo entre o nivel e a estrutura etdria. Pode-se assim, separar a estimagdo
indirecta de taxas especificas de emigracdo na necessidade de descobrir o nivel da
migracao, onde interessa a intensidade da migragao e o seu padrao por idade; bem como

a sua distribui¢do por grupo etario (Machado, 2004).

1.2. Origem dos dados e contextualizagado

A jé referida dificuldade devida a inexisténcia de dados que permitam a realizagdo de
uma andlise detalhada das migracdes, leva-nos a utilizar dois conjuntos de dados de
provenientes de duas fontes distintas. O primeiro, proveniente do Instituto Nacional de

Estatistica (INE), correspondente ao universo de todas as observagdes, mas que por
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estarem agrupados ndo nos permite realizar uma andlise descritiva, permitindo somente
a aplicagdo das duas primeiras metodologias de estimacdo indirecta desenvolvidas por
Rogers éf al. (2002).

Enquanto o segundo conjunto, proveniente do IPUMS — International Database
(Integrated Public Use Microdata Series'), correspondente a uma amostra de 5% da
populagdo portuguesa (em cada ano de observagdo), foi utilizado quer para a aplicagdo
da terceira metodologia de estimagdo indirecta, bem como para a realizagdo de uma

analise descritiva.

Os dados, referentes a este estudo foram, assim, recolhidos através dos Recenseamentos
da Populagdo de 1991 e 2001 e disponibilizados pelo IPUMS/INE. Tal como na maioria
dos paises, no questionario utilizado para o recenseamento em Portugal consta uma
pergunta sobre o local (regido) de residéncia no momento actual, isto ¢, a data do
recenseamento, ¢ num dado periodo de tempo no passado (neste caso 5 anos antes da
data censitaria). As migragdes foram avaliadas comparando, para cada individuo, se
existem diferencas entre o local de residéncia, a data do recenseamento, e o local de
residéncia no periodo anterior. Usdmos para o efeito dados relativos a populacdo
residente, por grupo etario e sexo, ao nivel da area geografica de residéncia segundo as
NUTS II, em 31 de Dezembro de 1985 e 1995 e populagdo residente, por grupo etario e
sexo, segundo a NUT II de residéncia da mae a data do nascimento.

A andlise, que incidiu nas regides portuguesas correspondentes as NUTS II, excluiu
quer os individuos residentes, quer os nascidos no estrangeiro (estes ultimos sé foram
considerados relevantes para a analise dos individuos pertencentes ao grupo etario 0-4
anos).

Importa ainda referir o facto de também termos deixado de parte as regides insulares
(Regido Auténoma dos Acores e Regido Autdbnoma da Madeira), pois os movimentos
migratorios 0@ e para estas regides sio bastante reduzidos, o que ndo nos permitiu

elaborar estimativas coerentes.

' O autor agradece ao Instituto Nacional de Estatistica, produtor dos dados disponibilizados pelo
IPUMS-International Database para Portugal.Minnesota Population Center. Integrated Public Use
Microdata Series — International: Version 4.0. Minneapolis: University of Minnesota, 2008.
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2. Garacterizacdo dos Individuos em Estudo

Para uma melhor compreensdo dos dados que utilizamos, elaborou-se uma analise
descritiva onde, além de podermos caracterizar os individuos em estudo, podemos
também observar a evolugao registada entre os dois recenseamentos em questao.

Numa primeira fase, e com o intuito de compreendermos da melhor forma a evolucao
registada, representamos graficamente, através de uma pirdmide de idades (figura 1), a
estrutura populacional de Portugal Continental nos dois anos em estudo. Para o efeito,
foi utilizada informagdo utilizada para a aplicagdo das metodologias de estimagdo
indirecta.

Deste modo, observando entdo a estrutura da populacdo registada nos dois
recenseamentos gerais da populacdo de 1991 e 2001, podemos afirmar que, neste
intervalo inter-censitdrio (10 anos), se registaram importantes alteragdes. Aqui, o
estreitamento da 0asé em relagdo ao f0po é um forte indicador de envelhecimento, pois
o facto de as classes anteriores serem mais pequenas que as posteriores, sugerem a nao
renovagdo de geragdes (devido aos baixos niveis de fecundidade), o que aliado a uma
baixa mortalidade resulta no ja referido envelhecimento da estrutura populacional.
Importa também destacar que, apesar destas diferengas estruturais, os niveis de
fecundidade acabaram por ndo diferir muito nestes 10 anos, situacdo que pode ser
corroborada através da observacdo dos trés primeiros grupos de idades. Em 1991, a
populagdo com idades até aos 4 anos completos perfazia apenas cerca de 5,4% da
populagdo total, enquanto em 2001, esse valor desceu, ainda que ligeiramente, para
cerca de 5,2%.

O comportamento registado neste hiato de tempo, a manter-se, resultara numa
populacdo envelhecida, com um alto indice de dependéncia, quer dos proprios jovens,
quer dos idosos, € numa incapacidade de se auto-sustentar, pois o peso do topo acaba

por ser muito superior ao dos adultos activos na populagao.
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Figura 1 — Estrutura Populacional de Portugal Continental em 1991 ¢ 2001
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Uma vez que os dados referentes ao total da populagdo residente em Portugal
Continental apenas nos permitem observar a sua distribuicdo em termos estruturais
iremos, de seguida, recorrer aos dados correspondentes as amostras disponiveis para os
dois anos em observacao.

Analisando a tabela 1, podemos refor¢ar o que acabamos de referir anteriormente, ou
seja, de que a populagdo residente em Portugal Continental em 2001 registou algum
envelhecimento comparativamente a 1991, situagdo que se pode observar através da
média de idades registada nos dois anos, passando de 36,56 anos em 1991, para 39,21
em 2001. Ndo variando muito mesmo quando dparada a 5% (5% Trimmed Mean),
descendo ligeiramente para 36,03 e 38,88 anos, em 1991 e 2001, respectivamente, o que
significa que mesmo retirando os casos mais extremos ndo se regista uma grande
variacao.

Por outro lado, observando a varidncia e o desvio-padrao verifica-se a existéncia de
uma ligeira dispersdo de valores em torno da média de idades, registando-se um desvio-
padrdo de 22,38 e 22,48, em 1991 e 2001, respectivamente. Neste sentido, e apesar de
se ter registado um desvio padrdo em 2001 ligeiramente mais elevado relativamente a
1991, o coeficiente de variagdo indica-nos a existéncia de uma maior dispersio de
idades em 1991 (61,23%) comparativamente a 2001 (57,34%).

Observando agora o valor correspondente a mediana, constatamos que em 1991, 50%
dos individuos tinha 34 ou menos anos de idade, contrapondo com os 38 anos registados

em 2001, sendo mais um indicador do envelhecimento ocorrido entre recenseamentos.
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No entanto, podemos ainda reforcar que, em 1991, 25% dos residentes em Portugal
Continental tinham 18 anos ou menos, valor que aumentou para os 21 anos em 2001.
No outro quartil, podemos referir que 25% dos individuos registam idades superiores ou
iguais a 54 ¢ 57 anos em 1991 e 2001, respectivamente.

A amplitude interquartilica indica-nos ainda que, 50% dos individuos residentes em
Portugal Continental no ano de 1991, tinham idades entre os 18 e os 54 anos,
perfazendo um intervalo de 36 anos entre eles, enquanto que no ano de 2001, 50% dos
residentes registava idades entre os 21 e os 57 anos, mantendo assim o intervalo em 36
anos.

O mdximo e o minimo indicam-nos que as idades dos inquiridos variam entre os 0, ou
seja, entre as criancas que a ainda nao completaram o primeiro ano de idade e os idosos
com 100 anos, tendo assim, uma amplitude (range) de 100 anos de intervalo entre a
idade mais baixa e a mais elevada.

Por ultimo, no respeitante a assimetria e ao achatamento da distribui¢do das idades,
podemos constatar que em 1991 o coeficiente entre o coeficiente de assimetria obtido
no Software utilizado (SPSS) e o seu desvio-padrio ¢ de 81,34, e em 2001 de 53,82, o
que, sendo muito superior a 1,96, nos indica que estamos perante duas distribuigcdes
muito assimétricas positivas. No entanto, o facto de este valor ter descido em 2001,
pode ser mais um indicador de envelhecimento, pois se a tendéncia se mantiver,
observaremos uma grande “deslocacdo” de individuos para idades mais elevadas.
Quanto ao coeficiente obtido entre o coeficiente de achatamento e o seu desvio-padrdo
(Kurtosis/SEk), este ¢ de -129,56 ¢ -127,71 em 1991 e 2001, respectivamente. Uma vez
que estamos perante valores muito inferiores a -1,96, estes indicam-nos que estamos

perante duas distribui¢des claramente platicirticas.
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Tabela 1 - Idade (Portugal Continental)

1991 2001
Estatistica E fro Estatistica E fro

Padrdo Padrdo

Média 36,56 0,0327 39,21 0,0320
. Lim. Sup. 36,49 - 39,15 -

95% 1. C. Média )

Lim. Inf. 36,62 - 39,28 -
Mé¢dia Aparada a 5% 36,03 - 38,88 -
Varidncia 500,97 - 505,52 -
Desvio Padrao 22,38 - 22,48 -
Minimo 0,00 - 0,00 -
Maéximo 100,00 - 100,00 -
Amplitude 100,00 - 100,00 -
25 18,00 - 21,00 -
Quartis 50 34,00 - 38,00 -
75 54,00 - 57,00 -
Amplitude Interquartilica 36,00 - 36,00 -

Enviesamento — “Skewness” 0,2914 0,0036 0,1878 0,0035

Achatamento — “Kurtosis” -0,9282 0,0072 -0,8913 0,0070

Tal como foi possivel verificar na analise da figura 1 e¢ foi descrito através dos
resultados apresentados na tabela 1, denota-se um envelhecimento da populagdo
portuguesa na sua totalidade, no entanto, o facto de os dados disponiveis para a

populagdo serem agrupados em grupos de idade quinquenais, ndo nos permitiu ter uma

ideia clara da evolucdo ocorrida entre os dois anos em questao.

Desta forma, e baseado na amositra disponivel, elaborou-se um grafico de barras que

realca a diferenca resultante do contraste entre a populacdo portuguesa entre 1991 e

2001 (grdfico 1) idade a idade.
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Grafico 1 — Evolugdo da estrutura populacional de Portugal Continental entre 1991 ¢ 2001
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Através da figura 3, e utilizando uma caixa de bigodes, podemos constatar que se
verifica um deslocamento da populagdo para idades mais avangadas, resultando num
envelhecimento populacional. De uma forma clara, a figura 2 apresenta e refor¢a o

aumento na idade mediana da populagdo portuguesa ja atras descrito.

Figura 2 — Quartis da evolugdo da estrutura Populacional de Portugal Continental entre 1991 ¢
2001
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No entanto, sera que este envelhecimento populacional se verifica em todo o continente
e de uma forma uniforme? Para que seja encontrada uma resposta para esta pergunta foi
elaborada uma tabela e os valores obtidos referentes a amostra populacional distribuida

pelas diferentes regides portuguesas foram realgados através da utilizacdo de cores

(tabela 2).
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Com esta tabela ¢ possivel verificar que o envelhecimento populacional ¢ distinto
consoante as diferentes regides continentais. Como seria de esperar, sdo as regides
menos povoadas (Alentejo e Algarve) que denotam um maior envelhecimento, pois
além de se observar um decréscimo no numero de individuos com idades até aos 19
anos, denotam um aumento populacional em idades superiores aos 70 anos.

No entanto, mesmo entre estas semelhancas, as duas regides em foco, reflectem ainda
comportamentos distintos, tal como por exemplo o aumento populacional na regido
Algarvia em idades activas, uma vez que ¢ uma regido que atrai muitos migrantes a
procura de um emprego na area do turismo.

Para terminar, e como era de esperar, as regides do Norte, Lisboa e Vale do Tejo e
Centro, sdo aquelas que apresentam um comportamento mais semelhante ao nivel do

envelhecimento populacional.

Tabela 2 — Distribui¢do da Populagéo pelas diferentes regides Continentais Portuguesas

Norte Centro LV.T. Alentejo Algarve

1991 | 2001 | 1901 | 2001 | 1991 | 2001 | 1901 | 2001 | 1991 | 2001

0-4 | 10713 10338 | 4458 4172 | 8016 8900 | 1273 1151 | 813 933

5-9 | 12473 10506 | s369 4268 | 9592 s3es | 1554 10ss | 1028 s9s
10-14 | 4711 11429 4817 | 12258 s617 | 1s49 1424 | 1203 92
15-10 | 16324 13224 5912 | 13556 10265 | 1893 1617 171
20-24 | 15140 14666 12053 13213 | 1m6 1757 | 1139
25-20 | 13690 1497 11651 14114 | 1674 1696 | 1144
30-34 | 12664 14116 11656 12012 | 1763 1791 | 1149
35-30 | 1630 14748 11624 12196 | 1607 1752 | 1197
40-44 | 10477 13447 | s121 0 6139 | 12058 119as | 1s1s 0 1s:2 | 1093
45-40| o029 12334 | 4836 5879 | 10945 1538 | 1475 1679 | 927
s0-54 | s799 10732 | 4936 5369 | 10424 mses | 162 1523 | 1078
ss-s0| se79 o210 | 5226 4989 | o940 10765 | 1914 1457 | 1054 1156
60-64 | s242  s713 | so48  si7 | o202 o8 | 1902 1693 | 1014 1068
65-60 | 7166  s465 | 4832 529 | so24 oo | s2ar 7s7 | 925 | 1155
70-74 | 5133 6918 | 3 a5 | s47 7m0 | 1424 1681 | 727 953
75-70 | 3934 s1ar | 3035 3733 | 4197 se37 | mar 1357 | 65 8w
soe+ | 3707 5192 | 2993 3886 | 4001 se34 | 1084 1360 | 529 g%

A evolugdo da proporc¢do dos residentes distribuidos pelas cinco NUTS II em anélise, ¢
outro dos factores que nos pode ajudar a compreender as migragdes, pois a sua
propor¢ao de residentes pode, além da mortalidade e da natalidade, ser um bom
indicador de atractividade regional, gerando um maior nimero de movimentos

migratdrios na sua direc¢ao
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A tabela 3 indica-nos que sao as regides do Norte e de Lisboa e Vale do Tejo que detém
maior propor¢do de residentes. Por outro lado, sdo as duas regides do Sul do pais
Alentejo e Algarve, que menos proporc¢des de residentes registam, denotando-se uma
grande diferenca entre o Norte, onde se concentra a grande maioria da populagdo, € o

Sul do Continente portugués.

Tabela 3 — Residentes em Portugal Continental
1991 2001

n % Cum. n % Cum.

Norte |172511( 36,9 | 36,9 |184116( 37,4 | 37,4
L.V.T. | 164674 | 35,2 72,1 | 172889 | 35,1 | 72,5
Centro | 86123 | 18,4 | 90,5 89461 | 18,2 [ 90,6
Alentejo| 27277 | 5.8 96,4 | 26645 | 5,4 | 96,0
Algarve | 16996 | 3,6 100,0 | 19605 | 4,0 (100,0

Total | 467581 | 100,0 - 492716 [ 1000 -

De seguida, ¢ uma vez que, nem homens, nem mulheres, registam o mesmo
comportamento demografico, serd bastante interessante observar as diversas diferencgas
entre os dois sexos. Assim, e segundo a tabela 4, constatamos que, independentemente
do ano de observagdo, a média de idades correspondente ao sexo masculino ¢ sempre
inferior a do sexo feminino, apesar de, nos dois sexos, ambos terem registado um
aumento entre 1991 e 2001.

Embora sejam os individuos do sexo masculino que registam uma menor média de
idades, e um desvio-padrdo igualmente mais reduzido quando comparados com o sexo
feminino, estes sdo os que registam um coeficiente de variagdo mais elevado nos dois
anos (62,07% e 58,04%). No respeitante ao sexo feminino, estes valores descem para
60,25% e 56,50%, em 1991 e 2001, respectivamente. Neste sentido, € em ambos 0s
sexos, apesar de se registar um aumento da idade média dos individuos constituintes da
amostra entre 1991 e 2001, o desvio-padrao associado apenas aumentou ligeiramente, o
que resultou num decréscimo do coeficiente de variagao associado.

Por outro lado, e comegando novamente pelo sexo masculino, constatamos que, em
1991, 50% dos residentes tinha pelo menos 33 anos de idade, valor que subiu para os 36
anos em 2001, enquanto que no caso do sexo feminino, este valor passou dos 36 anos

para os 39.
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Tabela 4 — Idade segundo o sexo (Portugal Continental)
1991 2001
Homens Mulheres| Homens Mulheres

Média 35,12 37,90 37,80 40,53
Lim. Sup. | 35,03 37,81 37,71 40,44
Lim. Inf. 35,21 37,99 37,89 40,62

95% 1. C. Média

Desvio Padrido 21,80 22,83 21,94 22,90
25 17,00 18,00 20,00 22,00
Quartis 50 33,00 36,00 36,00 39,00
75 52,00 56,00 55,00 59,00

Como se sabe, nem sempre a idade média de uma populacao corresponde a idade média
das diferentes subpopulagdes que a compdem. Neste caso, e entendendo por
subpopulagdes, a regido de residéncia e o sexo dos individuos, podemos verificar que de
uma forma geral sdo as mulheres que valores mais elevados quando comparados com os
homens (tabela 5). Estes valores podem ser explicados pelo facto de a esperanga de vida
do sexo feminino ser mais elevada comparativamente ao masculino.

Neste sentido, e ainda relativamente ao sexo feminino, verifica-se que ¢ a regido
Alentejo que apresenta valores mais elevados, passando de uma média de 42 anos de
idade em 1991 para os 44, ja em 2001. No extremo oposto, encontra-se a regiao Norte,
que em 1991 registou uma média de 35 anos para o sexo feminino, e em 2001 esse valor
subiu para os 38 anos de idade.

No que diz respeito ao sexo masculino, verifica-se que ¢ mais uma vez a regiao norte
que apresenta a idade média mais baixa das cinco regides, e o Alentejo (1991: 33; 2001:
36) a mais elevada (1991: 40; 2001: 42).

Com a analise da tabela 5, podemos verificar que de uma forma geral a idade média esta
a aumentar, muito provavelmente fruto dos avancos medicinais e na qualidade de vida
que resultam num melhor estado de satde. Em 2001, e no que diz respeito ao sexo
feminino, verifica-se ainda que apenas a regido norte se encontra com uma idade média

abaixo dos 40 anos, enquanto que todas as outras ja ultrapassaram esta idade.
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Tabela 5 — Idade média segundo o sexo e regido de residéncia

1991 2001

Masc. | Fem. | Masc. | Fem.

Norte 33 35 36 38
Centro 37 40 39 42
L.V.T. 36 39 38 41
Alentejo| 40 42 42 44
Algarve | 38 40 40 42

No entanto, e apesar de se terem analisado as evolugdes etarias ocorridas entre os dois
anos em observacdo, sera interessante observar graficamente as diferencas registadas
entre 1991 e 2001, segundo as regides de residéncia, e uma vez mais segundo o sexo.
Deste modo, observando o grdfico 2, verifica-se que foi a regido do Alentejo que menos
viu aumentar a idade média dos seus residentes, quer para o sexo masculino, quer para o
feminino. Por outro lado, ¢ a regido Norte que maiores alteragcdes sofreu, especialmente
no caso do sexo masculino.

Por outro lado ainda, verifica-se que no caso do sexo feminino a variabilidade ¢ mais
homogénea entre regides, enquanto que no sexo masculino as oscilagdes nas diferencas
acumuladas sd3o mais dispares. O resultado desta dissemelhanga regional encontra-se
reflectido no célculo dos intervalos de confianga obtidos com o nivel de significancia de

5%, onde a maior amplitude se encontra conectada ao sexo masculino.

Grafico 2 — Diferencas entre as idades médias registadas nos dois anos, segundo o sexo € a
regido de residéncia
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Apesar de verificarmos a existéncia de diferengas na idade média entre as diferentes
regides em estudo, serdo estas diferencas significativas? Neste sentido, € com o intuito
de se obter uma comparagdo entre as diferentes regides de Portugal Continental,
pensou-se em utilizar a analise de variancia, ou seja, a ANOVA. No entanto, esta
metodologia necessita de ver validados os seus pressupostos, que sdo a normalidade e a
homocedasticidade, pressupostos que nao foram passiveis de validar. Assim, optou-se
pela sua alternativa ndo-paramétrica para este tipo de amostra, o teste de Kruskal-Wallis
(tabela 6).

Assim, e recorrendo ao Soffware estatistico A, verificou-se que, com um o = 0,05
existem diferencas significativas nas idades registadas entre as diferentes regidoes. No
entanto, sera que todas as regioes diferem entre si? Como resposta a esta questao foram

efectuadas comparagdes multiplas, e cujos resultados serdo apresentados de seguida.

Tabela 6 — Kruskal-Wallis

Chi-Squared | 3716.142
Df 4
P-Value 2.2e-16

Observando deste modo os resultados provenientes das comparagdes multiplas (tabela
7) podemos verificar que ao nivel de significancia de 5%, apenas ndo existem diferengas

significativas entre as regides do Algarve e do Centro.

Tabela 7 — Comparagdes multiplas a posteriori

Multiple comparison test after Hruskal-Wallis
p.values: 0.05
Compari=sons

ob=s.dif critical.dif difference
Rlentejo-Algarve 12450.434 3702.646 TRUE
Rlentejo-Centro 15256.975 2632.467 TRUE
BRlentejo-L.V.T. 19925.000 24T76.244 TRUE
ARlentejo-Norte 39359.553 2468.837 TRUE
Algarve-Centro 2806.541 3180.173 FALSE
ABlgarve-L.V.T T474.566 3052.601 TRUE
Rlgarve-Norte 26909.119 3046.107 TRUE
Centro-L.V.T. 4668.025 1593.321 TRUE
Centro-Norte 24102 .578 1580.845 TRUE
L.V.T.-Norte 19434 .552 1305.352 TRUE
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3. Alguns Aspectos Teoricos

Para a elaboragdo desta dissertacdo de mestrado, além das metodologias de estimagao
indirecta, utilizaram-se diferentes ferramentas estatisticas, desde o proprio soffware as
diferentes abordagens utilizadas para atingir os nossos objectivos.

Assim, para além do soffware SPSS, utilizou-se também o A, entre os quais fomos
alternando consoante a abordagem a realizar. No entanto, foi sobre o A que mais recaiu
a nossa preferéncia, principalmente por ser uma ferramenta que nos permite ter uma
maior liberdade de acgao.

No respeitante a propria modelacdo em si, € uma vez que um dos nossos objectivos
passa pela modelagao das relagdes entre diversas varidveis consideradas e predizer o
valor de uma varidvel dependente a partir de um conjunto de variaveis independentes,
em que a nossa variavel resposta € binaria (migrou/ndo migrou), a metodologia utilizada

foi a da regressao categorica, mais especificamente, a regressao logistica.

3.1. Comparacdo de populacgdes a partir de amostras independentes

Durante a analise descritiva dos dados utilizados ao longo desta dissertagdo, foram
utilizadas diferentes técnicas estatisticas simples, que em conjunto com algumas
representacdes graficas, permitiu uma clara e cuidada andlise descritiva.

No entanto, € uma vez que os dados disponiveis o permitiam, pensou-se em realizar
uma comparacao das idades médias ao nivel regional (NUTS II), com o intuito de se
perceber se existiam diferencas significativas entre as cinco regides em estudo ao nivel
da idade.

Deste modo, pretendeu-se utilizar a andlise de variancias, ou seja, a ANOVA, que ¢ um
teste paramétrico que nos permite determinar, dado um determinado nivel de
significancia, se existem diferencas significativas entre as idades médias nas respectivas
regides. A escolha desta metodologia recaiu sobre o facto de nos encontrarmos perante a
necessidade de comparar duas ou mais médias populacionais.

Apesar de existirem diferentes tipos de ANOVA, a aqui descrita corresponde a ANOVA
tipo 1 ou oné way, em que o modelo de analise de variancia aqui utilizado assenta

apenas num factor de classificagdo, neste caso a regido de residéncia.
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Pretendemos assim testar as seguintes hipoteses:
Ho: py = pp = =y VSHy: 30, jpy # w; (0 # J30,j =1,..,k)

Onde a hipotese nula corresponde a igualdade entre todas as médias populacionais, ¢ H;
corresponde a existéncia de pelo menos duas dessas médias serem diferentes.
Neste sentido, e tomando X; como sendo a média correspondente a cada amostra

(regido), temos que:

Y™ X

= j=11j

X, = = 7
n;

Em que X;; representa o elemento /da amostra /(sendo /=1, ..., ke j=1, ..., ).

Enquanto que a média para todas as observacdes ¢ dada por:

7 - f=12?i1Xij
B N
em que V¢ dado por N = Y% n;.

As diferentes & amostras extraidas das popula¢des em estudo permitem assim analisar a
variancia quer entre amostras, quer dentro das proprias amostras. Assim, € a variancia
total calculada para cada amostra que nos vai permitir identificar a existéncia ou ndo de
desvios significativos entre a média observada entre as diferentes amostras e dentro
delas proprias.

E a variagio entre as médias das amostras em relagio a média total e os desvios
observados entre as médias de cada uma das amostras que resultam na variacdo total, e
que nos permitem fazer a referida distingao.

Deste modo, se a variagdo total corresponde a X;; - X, os desvios em relacdo a média

total a X; - X, e os desvios em relagdo 4 média de cada uma das amostras por X;; - X;,

temos:

(Xl] - X) = (Xl - X) + (Xl] - Xl)
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Que elevando ao quadrado resulta na denominada equagdo de andlise de variancias:

kK 1 k

DD K- %) =) mi- 02 +ii(xi,. Ak

i=1j=1 i=1 i=1j=1

O que significa que a soma dos quadrados total ¢ resultado da soma entre a adicdo da

soma dos quadrados factorial e da soma dos quadrados do erro, e simplificando temos:
SQT = SQF + SQE

Assim, podemos entdo quantificar a variagao total, que ¢ resultado da razio entre as
somas dos quadrados e a os respectivos graus de liberdade, designada por quadrados

médios, e obtidos por:

SQT SQF

Deste modo, ¢ o quociente entre a variagao factorial e a variagdo residual que permitem

rejeitar ou ndo a hipotese nula, baseando-se na estatistica de teste dada por:

SQF

Fe QMF  (k—1)
~ QME _SQE

(N —k)

Seguindo uma distribui¢do F de Snedecor com (k — 1, N — k) graus de liberdade,

rejeitando-se a Hyquando:
F=fia-18-1)
Com este teste, ficamos assim a saber se pelo menos uma das médias populacional ¢é

diferente das outras, nao nos indicando qual ou quais sdo os pares de médias que sao

diferentes. Para esse efeito, terdo se ser aplicados alguns testes @ posteriori, testando:
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HOZ Ui = Uj '/SH1: Hl,] Ui # H](l,] =1, ,k)

Para todos os pares de médias possiveis dado por ¥C, = (k% — k)/2.

Existem no entanto, varias testes que possibilitam esta analise, mas ndo um consenso, ¢
desta forma optdmos por apresentar o teste de 7ukgy, que considerado um dos mais
robustos aos desvios a normalidade e a homogeneidade de varidncias. Sendo a sua

estatistica de teste dada por:

]
OQME (1 1
T(n—ﬁn‘,-)

Rejeitando-se a hipdtese nula sempre que Q for maior que o valor critico do teste de
Tukey qq vk, onde v ¢ o nimero de graus de liberdade dos erros na ANOVA.
No entanto, para que este modelo de andlise de variancia possa ser utilizado, trés

pressupostos tém de se verificar:

v Dados provenientes de amostras simples ¢ independentes;

v Homogeneidade de varidncias entre as populagdes em estudo: o2 = g2
of = 0%

v E, populagdes com distribui¢do normal: X;~N(u,,0) (i = 1, ..., k).

Dois destes pressupostos podem ser avaliados estatisticamente, como ¢ o caso da
homogeneidade de variancias e a normalidade dos dados. De seguida serdo apresentadas
duas das formas que podem ser usadas.

Comecando pela homogeneidade de variancias, temos o teste de Levene, que € um teste
robusto a desvios da normalidade e um dos considerados mais potentes para testar a
homogeneidade de variancias.

Onde a estatistica de teste ¢ dada por:

_N=k) i1 (Z =2,
(k=1) " s 5™ (2 -2)°
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Em que 77;¢é a dimensio de cada uma das A amostras (/= 1, ..., k) ¢ /¢ a dimensao total
da amostra, onde Z'se pode definir-se como Z;; = |)?l-j - Xil (iI=1,....kej=1,...,n).

Rejeita-se assim a hipotese nula se W > f_4.(xk—1,n-k), Onde as hipoteses a testar sdo:
Hy:0f = 05 = --of VsHy:3i,j:0f # of (i # j;i,j = 1, ..., k)

No que diz respeito a normalidade, apresentaremos o exemplo do teste de ajustamento
de Kolmogorov-Smirnov, que ¢ o que mais se ajusta a dimensdo amostral em causa.
Deste modo, o teste de Kolmogorov-Smirnov baseia-se numa comparacao da funcio de
distribuicao dos valores observados com a fun¢ao de distribuigdo tedrica esperada de
acordo com Hy.

Pretendemos assim, testar se a distribui¢do amostral em estudo [F(X)] segue ou ndo

uma distribui¢do especifica [Fy(X)], neste caso a normal, onde:
Hy:X~N(u,0) VsH: X + N(u,0)
E a estatistica de teste ¢ dada por:
Dy, = max{|F (x;) — Fo(x)|, |F (x;-1) — Fo(x;) [}
em que Fo(X)~N(u, o).
Por outro lado, e uma vez que os pressupostos podem nao se verificar, a alternativa nao-
paramétrica a ANOVA one way, o teste de Kruskal-Wallis, ¢ uma boa solugao.
Este teste, ao invés da ANOVA 0n¢ way, baseia-se nas medianas populacionais e ndo
nas médias, e tem como hipdteses a testar:
H0:91 = 92 = = 9k '/SHl: al,] Hi * 9](1 7‘:], l,] = 1, ,k)
E cuja estatistica de teste, apenas aplicada apds a ordenacdo por ordem crescente de

todas as observacdes das diferentes amostras em conjunto, e atribuindo a cada

observagado a sua ordem na amostra global e mantendo a origem da observagao (perante
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empates, a ordem dessas observagoes ¢ dada pela média aritmética das ordens que essas

observacdes teriam se ndo fossem empatadas), ¢ dada por:

2

. _NOTD jeiq; ~ 3N A1)
1 _ ‘lgzl(tl3 B tl)
N3 —N
onde R; = Z?zil r;j representa a soma das ordens de cada uma das j (/=1, ..., ) amostras

e NVa dimensdo da amostra global. Deste modo, rejeita-se Hpse H = x7_q k—1)-

Tal como no caso da ANOVA, o teste de Kruskal-Wallis também ndo permite por si s6
observar quais sdo os pares de populacdes que diferem entre si, e torna-se necessario,
mais uma vez, recorrer a aplicacdo de testes a posteriori que permitam que estes sejam
identificados.

Assim, as hipdteses a testar para as combinagdes possiveis (duas a duas) sao dadas por:
E a estatistica de teste ¢ dada por:

o IR-R|

(=) (m+a)

em que as médias das ordens das amostras /e /sdo dadas por:

5 _ 1 aon 5 1 nj
Ri T lelrl S Rj - n; lelrl

i

€ a variancia de todas as ordens é:
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3.2. Regressao logistica e modelos lineares generalizados

A andlise de regressdo compreende um conjunto de técnicas estatisticas que permitem a
modelacdo e investigagdo de possiveis relagdes entre diversas variaveis bem como a
previsdo de valores referentes a variavel dependente para valores ndo observados da
variavel independente.
Uma variavel pode ser determinada em virtude da magnitude de outra, sem que o
inverso seja também valido, no entanto, algumas variaveis encontram-se apenas
correlacionadas, ndo dependendo umas das outras. Todavia, uma analise de correlagao
ndo ¢ equivalente a uma andlise de regressdo, em que a primeira analisa o grau de
associacdo entre as varidveis, e a segunda estuda a relacdo funcional entre duas
variaveis.
No entanto, e dependendo do tipo de varidveis disponiveis, podemos distinguir entre
regressdo /inear e categorica, em que a segunda é usada em detrimento da primeira
quando estamos perante uma varidvel dependente qualitativa que assume apenas valores
de classes discretas e mutuamente exclusivas. Mais precisamente, a técnica de regressao
logistica ¢ utilizada quando temos uma variavel dependente do tipo nominal dicotdmico
(Hosmer e Lemeshow, 1989), tal como ¢ o nosso caso.
Uma vez que um dos nossos objectivos passa pela modelagdo das relacdes entre
diversas variaveis consideradas e predizer o valor de uma varidvel dependente a partir
de um conjunto de variaveis independentes, em que a nossa variavel resposta ¢ binaria
(migrou/ndo migrou), a metodologia utilizada foi a da regressdo categorica, mais
especificamente, a regressao logistica.
De uma forma geral, a fun¢do aqui usada para que consigamos estimar a probabilidade
de uma dada realizagdo f (/= 1, ..., /1) da variavel dependente ser o “sucesso”, em que
Ply, =1} =#;, ¢

ePothX;

=
71 4 ePothiX
Isto com uma s varidvel independente, pois mais do que uma sera:

eﬁ0+[31X1j+ +,3po]'

. =
] 1 + eﬁo-l'ﬁlXU‘l' ...+,Bpoj
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No entanto, serd ainda necessario realizar uma transforma¢do de 7; por forma a

obtermos o resultados final, ¢ neste caso € a transformagéao /0git:

1—7'[]'

o
g(x) = lnl . ]
Por outro lado, o facto dos erros do modelo de regressdo logistica ndo seguirem uma
distribuicdo normal nem apresentarem uma variancia constante, a obtencdo das
estimativas ndo pode ser efectuada através da aplicacdo do método dos minimos
quadrados, como na regressdo linear, mas sim através do método da maxima

verosimilhanga, em que a fungdo de verosimilhanca ¢ dada por:

LL = z{yj'Ln(ﬁj) = (1-y) Ln(1 - 7}
=1

Tal como vimos, o que distingue entre um modelo de regressao linear e um modelo de
regressao logistica, ¢ o facto de neste ultimo a varidvel dependente ser uma variavel
binaria ou dicotémica (Hosmer ¢ Lemeshow, 1989), estando todavia, conectado com a
familia exponencial, o que faz com que a regressao logistica seja parte integrante dos
Modelos Lineares Generalizados (MLG). Sendo uma sintese de varios outros modelos
da dita familia exponencial com o intuito de unificar tanto tedrica como
conceptualmente a técnica da modelagao estatistica.

Os MLG surgem assim, como sendo uma extensdo do modelo linear classico, em que a
distribui¢do considerada pertence a familia exponencial.

No entanto, ha que entender o que se pretende afirmar quando se fala da familia
exponencial, deste modo, uma determinada varidvel aleatéria pertence a familia

exponencial quando a sua fungdo densidade de probabilidade (£ d. p.) é definida por:

y0 — bO
FO10,6) = exp oo+ <. )]

em que 6 e ¢ sdo parametros escalares, a (.), b (.) e ¢ (., .) sdo funcdes reais conhecidas.
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Por outro lado, e como ja se afirmou anteriormente, os MLG sd3o uma extensdo do

modelo linear cléssico:

Y=ZF+¢

em que Z ¢ uma matriz de dimensdo n X p, associada a um vector f = (4, ... ﬁp)T de
parametros, ¢ & vector de erros aleatorios com uma distribuicdo que se presume
N, (0,52I). O que implica que o valor esperado da variavel resposta seja fun¢do linear
das covariaveis.

Neste sentido, a distribui¢ao ndo é obrigatoriamente uma distribui¢do normal, mas sim,
e como ja foi referido, uma distribui¢do da familia exponencial, e ainda que se
mantenha a estrutura da linearidade a fung@o que relaciona o valor esperado e o vector
de covariaveis pode assumir qualquer fungao diferenciavel

Segundo Turkmann e Silva (2000), os MLG s3o assim, caracterizados por uma

componente aleatoria e por uma componente estrutural ou sistematica.

3.3. Modelacdo: Regressdo Logistica

Durante a construgdo do modelo de regressdo logistica seguiram-se diferentes etapas
com vista a chegar ao melhor modelo possivel e que mas capacidade explicativa
apresentasse. No entanto, € como veremos adiante algumas dificuldades foram
aparecendo, cremos que principalmente pela dimensdo da amostra com que
trabalhamos, pois tem uma dimensao consideravel.

Neste caso, criaram-se duas bases distintas as quais foram aplicados a regressao
logistica. Uma primeira em que o acto de migrar foi baseado na regido de residéncia
cinco anos antes dos recenseamentos em questdo e uma segunda, em que o acto em si
foi descrito pelo facto de a altura dos recenseamentos qualquer individuo nao residir na
sua regido de nascimento.

Uma vez que a estratégia de modelagdo esta descrita adiante, aquando da apresentacdo
dos resultados, aqui ficam somente alguns aspectos tedricos que podem ajudar a sua

compreensao.
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Deste modo, os p-valugs obtidos para as varidveis predictoras quer individualmente,

quer em conjunto com outras, foram obtidos através do teste de Wald:

No entanto, este teste ¢ um teste conservativo, pois por vezes falha a rejeicao da
hipotese nula quando o coeficiente ¢ significativo.

Deste modo, uma alternativa ao teste de Wald, é a utilizagdio da razdo de
verosimilhangas para testar a significincia da variavel predictora. Para isso torna-se
necessario ajustar um modelo sem a referida variavel e outro com, de forma a se medir

o aumento no valor de -Z2LL e testando a sua significancia pelo teste do qui-quadrado

[x?]:

G = Deviance(modelo sem variavel ) — Deviance(modelo com variavel)

Verosimilhanca sem varidvel

= —2in|
" Verosimilhanca com variavel

Apo6s atingimos o modelo final, com todas as varidveis e interac¢des entre varidveis

significativas incluidas, podemos olhar para o valor do teste de Hosmer e Lemeshow,

que nos indica se o modelo se ajusta aos dados ou nao:

2

] ~ J 2
P - - E'
Jj=1 /n]ﬁ](l — ﬁ']) j=1 J

em que os dados estdo agrupados em J células, y; o niimero de sucessos na célula /, I; a

probabilidade estimada da célula j, e n; o numero de elementos da célula /. Esta
terminologia ¢ o equivalente a utiliza¢do da notacdo tradicional do qui-quadrado, onde
0; corresponde ao namero de sucessos observados e E; ao numero de sucessos
estimados, ambos na célula J.

Tal como o teste de Hosmer e Lemeshow, que serve para avaliar a bondade do

ajustamento, podemos ainda utilizar a chamada curva “ROC”, que € um teste que tende
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a ser avaliado por duas medidas, a sensibilidade e a especificidade, e serve para avaliar
a capacidade descriminante do modelo.
E o valor referente a area abaixo da curva que nos vai indicar a capacidade

descriminante do modelo e permitir a sua comparagdo com curvas de diferentes testes

(tabela 8).

Tabela 8 — Capacidade de Discriminagao da curva “ROC”

A<05 Nao existe Discriminagao
0,6<A<0,7 Discriminagdo Pobre
0,7 < A < 0,8 | Discriminagido Aceitavel
0,8<A<09 Discriminagdo Boa

0,9 < A <1 | Discriminagdo Excelente

Passando agora a andlise de residuos, e comegando pelos residuos deviance:

1/2
~ Yj mj —Yj

d(y;, ij = £12|y; In — |+ (mj—y;) In| —————=

O 7 { [y] ("U”j) my =) <mj (1—7%]-))]}

Os valores associados aos residuos deviance devem variar entre -2 e 2, de forma a

nenhuma observagao ser tida como aberrante.

Por outro lado, e ainda servindo como ferramenta de diagnostico, podemos utilizar a
representagdo grafica dos residuos Dfbeta, que nos permitem registar quais as
observagdes que revelam um mau ajustamento ao modelo, medido o nivel de alteragao

de coeficientes quando se elimina uma dada observagao:

~ -1
X'CVX) X' e

Por ultimo, podemos ainda referir a distdncia de Cook, que nos permite observar se
existem pontos influentes ou néo entre as observagdes em estudo. A distancia de C00k é
assim, um indicador da influéncia da i-ésima observacao no vector de parametros

estimado e pode ser calculada através da seguinte formula:
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~ A \NT ~ N
b = B=B) @WZ)(B - p1)
i — ~
pé
em que B e [, representam as estimativas de maxima verosimilhanga do vector
pardmetro  obtidas da amostra sem a observagdo (y;, z;) e da amostra com todas as

observagoes.

3.4. 0 teste de independéncia do y?

Face a inimeras dificuldades com que nos deparamos na aplicagdo do modelo logistico,
e também devido a termos aplicado o mesmo modelo mas com duas diferentes
interpretagdes do acto de migrar (uma baseada na regido de nascimento, € outra na
regido de residéncia cinco anos antes do recenseamento geral da populacao), optou-se
no final, por testar se estas duas variaveis se encontravam correlacionadas.

Para o efeito, foi aplicado o teste de independéncia do x?, teste este que permite testar
se dois ou mais grupos independentes diferem relativamente a uma dada caracteristica.
Neste caso foi considerado o acto de migrar por grupos de idade.

A estatistica de teste ¢ dada por:

em que C e L sdo o nimero de colunas e linhas, respectivamente, e as frequéncias

esperadas sdo dadas por:

onde:
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~
1l
=

Cj=zoi1

j=1

Referindo-se a primeira aos totais em linha, ¢ a segunda aos totais em coluna.
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4. Estimacdo Indirecta dos Fluxos Migratorios Internos

Tal como referimos inicialmente, o estudo da tematica das migracdes engloba bastantes
dificuldades, pois além de nao se poder definir uma caracteristica Uinica, deparamo-nos
também com a inexisténcia de dados, nao nos permitindo realizar uma analise fiavel dos
fluxos migratdrios existentes.

Deste modo, uma das formas de podermos contornar estas dificuldades passa pela
aplicagdo de metodologias de estimacdo indirecta (Rogers éf al, 2002), que nos
permitem, além de estimar, observar e analisar os padrdes de migracao inter-regionais
em Portugal continental, utilizando para isso, numa primeira etapa, a informagdo
referente a propensdo migratoria das criancas, numa segunda, a informagao relativa as
taxas liquidas de migra¢do, e numa terceira, conjugar a propensdo migratéria de
“primeiros” e “segundos” migrantes.

Mais do que uma aproximacao a realidade das migragdes internas, a aplicagdo desta
metodologia permitir-nos-a identificar possiveis padrdes migratérios. Simultaneamente,
a aplicagdo de trés métodos distintos possibilita também obter diferenciadas
aproximacgoes a realidade das migracdes internas portuguesas que apenas se torna
possivel através da utilizacdo de uma abordagem indirecta.

Os métodos de estimagdo indirecta sdo, muitas vezes, compostos por duas partes, uma
referente a representagdo matemadtica do processo em estudo e sua realizacdo, e outra
referente a metodologia que se pretende utilizar para identificar um dos muitos padrdes

gerados pela referida representagdo matematica (Rogers e Liu, 2005).

4.1. Especificidades Etarias

A observacdo atenta dos movimentos migratorios permite-nos detectar a existéncia de
algumas especificidades que lhe sdo proprias, tais como as diferengas nas
probabilidades de migrar associadas a idade (Raymer e Rogers, 2007), o que constitui
uma das condi¢des base para o procedimento da aplicacdo da estimacgdo indirecta a

tematica das migracdes.
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Segundo Rogers éf al. (2007), as probabilidades mais elevadas ocorrem nos primeiros
anos de vida adulta do individuo, quando, por exemplo, estes deixam a casa dos pais
para frequentar um grau de ensino mais elevado, ingressar no meio militar, constituir
familia, ou simplesmente comegar a trabalhar, resultando no que frequentemente se
apelida de “pico laboral” (grdfico 3). Inversamente, as probabilidades de migrar mais
baixas registam-se na fase final da adolescéncia e, normalmente, apds a entrada no
mercado de trabalho até ao inicio da reforma.

No que concerne a probabilidade de migrar das criangas, constata-se que esta ¢ reflexo
da migracao dos pais, geralmente jovens adultos, e enquanto a migragdo na infancia
atinge valores mais elevados do que na adolescéncia, a entrada na idade de reforma, em
especial nos paises desenvolvidos, conduz a um aumento da probabilidade migratoria

que se traduz num “pico de retorno” perto dos 65 anos.

Grafico 3 — Padroes especificos da Migragdo por Grupos Etarios
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Fonte: Rogers éf al. (2007)
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O modelo de migra¢do completo (Rogers éf al, 2007) é formado por quatro
componentes: (1) forga pré-laboral (criangas); (2) forca laboral (adultos); (3) for¢a pos-
laboral (idosos); e (4) curva constante; o que se pode traduzir através da seguinte

expressao:

m(x) = Ny(x) + Ny(x) + N3(x) + ¢
m(x) = a;exp(—a;x) + a; exp{ — az(x — ) — exp[—Ay(x — uz)1}

az exp{ — az(x — p3) —exp[—As(x — p3)]}

Onde m(x) ¢ probabilidade de migrar na idade x; N; a forca pré-laboral (criancas); N, a
forga laboral (adultos); N; a forca pos-laboral (idosos); ¢ a constante; a € u, os

parametros; ¢ x a idade.
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4.2. A Estimacdo Baseada na Propensdo Migratdoria das Criancas

As especificidades etarias observadas nos padrdes migratorios parecem, de certa forma,
sugerir a existéncia de uma ligacao entre as probabilidades migratorias das criangas e as
probabilidades correspondentes aos restantes grupos de idades (grdfico 4). Situag¢do que
pode ser observada através da consideracdo de equacdes de regressdo que relacionem a

migragdo dos restantes grupos de idade S;;(x) com a propensdo migratoria das criangas

SU(_S)
Sij(x) =a+b SU(_5) + £
Gréafico 4 — Propensdo migratoria total com base na propensdo migratoria infantil, 1991

(Portugal Continental)
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A utilizacdo da propensdo migratdria das criangas permite, deste modo, utilizar a técnica
da regressao linear simples entre a proporcao de criancas dos 0-4 anos que nasceram em
i e vivem em j, e a propor¢do de pessoas que, em cada grupo etario, viviam em i ha
cinco anos e a data do recenseamento vivem em j O que permite explicar a
probabilidade especifica de migrar, por idade, a partir de um parametro estimado com
base na informagio da migragdo infantil (Rogers éf al., 2003).

Esta metodologia assenta na concepcdo de que as migracdes dos adultos dependem,

linearmente, das migracdes das criancas entre os 0 € os 4 anos (dito de outra forma, as
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criancas quando migram, nao migram sozinhas, mas sim acompanhadas por familiares).
Quando estas criangas ndo residem no local onde nasceram ¢ porque migraram pelo
menos uma vez, ¢ como estes individuos nasceram em média cerca de dois anos € meio
antes, ¢ pouco provavel que tenham migrado efectivamente mais do que uma vez. Por
outro lado, como parecem existir padroes de migracdes semelhantes nas varias idades,
essa relagdo linear que explica a variacdo das migracdes dos adultos e jovens em fungdo
das criangas, ¢ alargada aos restantes grupos etarios (Rogers éf al., 2007).

A semelhanca das estimativas indirectas da mortalidade, que se baseiam numa tUnica
taxa de mortalidade infantil para estimar a curva de mortalidade em todas as idades, as

probabilidades migratorias resultam da estimativa das “taxas de sobrevivéncia” dos

migrantes numa determinada idade x, representada por S;;(x):

Migrantes;;(x)

S (x) = X = idad
i (%) Populagdo Total;(x) T

Neste sentido, Migrantes;;(x) representa o nimero de individuos que a data do
recenseamento residem num determinado local /, mas que 5 anos antes residiam em i e
Populagado Total;(x) representa o somatério de todos os individuos, com idade x, que
residiam em i, 5 anos antes da data do recenseamento. Deste modo, S;;(x)¢é uma medida
que traduz, para um individuo com uma idade x e que reside em i, a probabilidade de
sobrevivéncia em J, fanos mais tarde (neste caso = 5).

Para estimar as taxas de sobrevivéncia especificas das migracdes, calcula-se em
primeiro lugar o racio de migracdo infantil —1;;(x, —5), também denominado de ATI
(age-to-infant migration ratio), que traduz a proporgdo entre a probabilidade de migrar
em qualquer idade e a probabilidade de migragdo das criangas com idades

compreendidas entre os 0 e os 4 anos (ou seja, que nasceram todas até¢ 5 anos antes):

Sij(x)

rij(x,=5) = S,(=5)

x =0,510,..,70 +

Este racio permite-nos obter estimativas para S;;(x) 10 anos mais tarde (intervalo usual
entre recenseamentos):

St = r{71°85(=5)
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Iniciando a nossa analise de resultados através de uma representacao grafica global dos
resultados obtidos (graficos 5 € 6), constatamos que, apesar da existéncia de um
desfasamento significativo entre os valores estimados pela primeira metodologia e os
efectivamente observados, a regido de Lisboa e Vale do Tejo se destaca como a mais
atractiva.

Por outro lado, podemos também referir o facto de, o factor proximidade deter um papel
determinante quando se decide migrar, pois se o destino preferencial dos migrantes ndo
recair sobre Lisboa e Vale do Tejo, a sua opcdo preferencial ¢ sempre a regido
geograficamente mais proxima.

Apesar das regides do Alentejo e Algarve serem as que menos residentes registam em
Portugal Continental, destaca-se o facto de serem estas que contribuem com a maior
proporcao de migrantes, direccionando-se essencialmente para a regido de Lisboa e
Vale do Tejo. Neste sentido, importa referir também, a existéncia de um maior volume
de movimentos efectivamente observados comparativamente com os estimados através

da propensdo migratéria das criangas.

Graficos 5 e 6 — Fluxos migratorios estimados e observados (Método 1)
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Representando graficamente os resultados médios obtidos por grupos de idade (grdfico
/), apuramos mais objectivamente o que foi referido na analise inter-regional, ou seja, a
existéncia de um desfasamento significativo entre as estimativas e as observacdes, em
que os valores estimados se encontram aquém dos realmente observados. No entanto,
este desfasamento ¢ apenas mais significativo entre os 20 ¢ os 34 anos completos,
registando-se uma diminuic¢ao do seu afastamento nas idades mais avangadas.

Na situacdo especifica do primeiro grupo de idades, ou seja, entre os 0 e os 4 anos, 0s
valores representados ndo apresentam nenhum distanciamento devido a ser este o ponto

de partida para as estimativas dos grupos etarios seguintes.

Gréfico 7 — Fluxos migratorios estimados e observados por grupos de idade (Método 1)
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4.3. A Estimacdo Baseada na Migracdo Liquida Especifica por Idade

Analisemos em seguida as especificidades etdrias observadas nos padrdes migratdrios
de um outro angulo, o da migragdo liquida (Rogers e Liu, 2005). A migracao liquida
pode obter-se (1) através da diferenga entre a populacao recenseada e a estimada para
um determinado periodo (f), utilizando apenas os dados referentes a fecundidade e
mortalidade, pois a estimativa efectuada deixa de parte as migragdes (através da
Equagao de Concordancia, por exemplo), ou (2) simplesmente pela diferenca entre os
valores da imigracao e emigracao (I — E).

No entanto, se ndo houver disponibilidade desses dados ou mesmo lacunas de
informagdo ou ma qualidade dos dados, torna-se possivel efectuar a estimativa dos
fluxos migratorios através do método padrdo residual, em que se pressupde que
quaisquer mudancas na populagdo se devem a migracdo liquida e ndo ao seu
crescimento natural (positivo ou negativo).

Deste modo, utiliza-se o que podemos denominar de racio de migragao etaria total (age-
to-age summed), através do qual podemos estimar os fluxos migratorios entre as
diversas regides através de uma regressdo linear entre uma varidvel dependente e duas

variaveis independentes (Rogers éf a/., 2006), segundo a formula seguinte:

N (%) = B1Xyi + B2Xo

Onde:
Nf(x) = migragdo liquida da regido /, por idades e tempo £;
B1 = primeiro parametro, a partir do qual se estima Sf;(+) ;

KW
11 — Klt(x)

i, +) ;

B, = segundo parametro, a partir do qual se estima Sitj(+) ;

Xzi = rit}(x, +)

Neste sentido, as estimativas do total de movimentos sdo dadas por Sl-tj(+) =

Sitj(x)
SHEY

%=15{;(x), e os perfis etarios definidos pela relagdo proporcional r;(x, +) =

48



Finalmente, as estimativas por grupo etario sdo dadas por Sf;(x)=S};(+) r;(x, +), que,

no seu conjunto, resultam na seguinte expressao:

Kf(x)
Kit (x)

N (x) = [SF: (B[ Ge, +) = [SE (D] (x, +)

Uma vez que esta metodologia gera dois coeficientes distintos (f; € 8,), estes permitem
realizar duas estimativas para cada movimento migratorio, tal como veremos de

seguida.
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Analisando agora, a representagao grafica dos resultados obtidos através do segundo
método (grdficos 8 a 10), constatamos que, tal como no primeiro método, a regido mais
atractiva para os migrantes ¢ a regido de Lisboa e Vale do Tejo e que, os padrdes
migratérios associados a proximidade geografica também se mantém. No entanto, e
uma vez que as duas metodologias sao diferentes e se baseiam na questdo “onde residia
ha cinco anos atras?”, as estimativas efectuados serdo, seguramente diferentes,
efectuando estimativas globais mais elevadas comparativamente a primeira
metodologia.

Por outro lado, ¢ uma vez que esta segunda metodologia nos permite obter duas
estimativas para 0 mesmo movimento de uma s6 vez, importa ainda referir também que
o desfasamento registado entre as duas nao ¢ digno de grande relevancia, tal como

veremos em seguida.

Graficos 8 a 10 — Fluxos migratorios estimados e observados (Método 2)
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Quanto aos resultados médios obtidos por grupos de idade (grafico 17), verificamos de
imediato a proximidade entre as duas estimagdes efectuadas. Contudo, contrariamente a
primeira metodologia, os valores estimados ndo se encontram claramente abaixo dos
efectivamente verificados, pelo contrario, registando-se situagdes em que as estimativas
ultrapassam as observagdes.

Uma outra diferenca relevante, relativamente a primeira metodologia apresentada,
reside no facto de nos ser permitido estimar as proporgdes referentes as criangas com
idades até aos 5 anos exactos (grupo de idades 0-4), o que nos possibilita, neste caso,
constatar a existéncia de um desfasamento mais significativo entre registos efectivos e

estimativas.

Grafico 11 — Fluxos migratérios estimados e observados por grupos de idade (Método 2)
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44. A Estimacdo Baseada em duas Distribuicdes Sucessivas de Stocks
Populacionais

Contrariamente aos dois métodos anteriores, que se baseiam no local de residéncia
cinco anos antes do recenseamento, 0s movimentos migratorios - S; j(x) - calculados
através desta metodologia, assentam na regido de nascimento. Através do “cruzamento”
entre a regido de nascimento e aquela onde residia cinco anos antes do recenseamento,
este método permite-nos distinguir entre “primeiros” (individuos que migram a partir da
sua regido de nascimento) e “segundos” migrantes (individuos que migram a partir de
uma regido que nao € o seu local de nascimento).

Por ultimo, o terceiro método proposto foi desenvolvido com base na seguinte formula
S =K"™5(x+5) [K*(x)7"], onde K' ¢ a matriz com os elementos Kf(x) que
apresenta o numero de individuos que residem na regido j, com a idade X, no ano /, e
que nasceram na regiao A.

Neste sentido, tomando a mesma probabilidade migratéria para todos os migrantes,
podemos concluir que:

Kt+5 — SKt

Sendo apenas necessario transformar K® em K®*5 invertendo a matriz original e
resolvendo para S

§ — Kt+5[Kt]—1

No entanto, e como se verificard mais a frente neste trabalho, as probabilidades
migratdrias sao diferentes entre aqueles que realizam uma primeira migracao e os que ja
vao numa segunda. Assim, e uma vez que a probabilidade de migrar ¢ mais elevada no
caso dos migrantes secundarios, torna-se necessario relacionar as duas probabilidades
com o intuito de se estimar com maior precisao os diversos movimentos migratorios.

Ledent, citado por Rogers éf a/. (2003), prop6s entdo uma alteragdo a esta metodologia,
que se baseia essencialmente na criacdo de um récio, tal como nas duas metodologias

anteriores, que se obtém através de um ano /, e posteriormente sera aplicado ao ano +/7:

1S5 (%) _ 58:;(x)
iSij(x) PSij(x)

Tij (xs' xp) =
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Onde *S; j(x) corresponde a propensdo migratoria dos primeiros migrantes, e 5S; i(x) a
dos segundos. Importa também referir que, este racio (STP — secondary to primary
migration ratio), fixa a probabilidade de migrar dos primeiros migrantes na unidade (1),
enquanto para segundos migrantes essa probabilidade € superior a 1, e para aqueles que
ficam na mesma regido, ainda que esta seja diferente da sua regido de nascimento,
valores inferiores a 1.

Tal com ja afirmamos, este terceiro método difere bastante dos anteriores, na medida
em que se torna necessario saber o local de nascimento e, se cinco anos antes, o
migrante se moveu directamente da sua regido de nascimento (“primeiro migrante”), ou
de uma outra (“segundo migrante”). Deste modo, € uma vez que, as criangas com menos
de cinco anos nao podem ter residido numa outra regido ha cinco anos atras, o primeiro
grupo de idades, que contempla as criancas com idades até aos 4 anos completos, sera
deixado de parte.

Por outro lado, o facto de ndo termos acesso a uma base de dados que nos permita
cruzar as diferentes varidveis e obter as tabelas necessarias para esta abordagem,
optamos por recorrer a amostra que nos foi facultada. Neste sentido, € uma vez que se
trata de uma amostra, por ndo terem sido contempladas observagdes para todos os casos,
ndo conseguimos aplicar esta metodologia as cinco NUTS II continentais, tendo sido
necessario optar pelo seu agrupamento em apenas duas regides (Norte e Sul), em que o
Norte ¢ composto pelas regides Norte e Centro, e o Sul, pelas de Lisboa e Vale do Tejo,
Alentejo e Algarve.

Comecando, por uma abordagem global, ou seja, uma abordagem que apenas contemple
a totalidade dos movimento migratorios estimados e observados entre as regides do
Norte e do Sul, podemos constatar que, ainda que a diferenca ndo seja muito
significativa, ¢ a regido Norte que mais migrantes atrai relativamente ao Sul. Por outro
lado, as estimativas efectuadas também nao registam um afastamento significativo dos
movimentos realmente observados (grdfico 12).

No entanto, e tal como nos dois métodos anteriores, esta € uma situagdo que ndo ¢ a
mais indicada para verificar as diferencas entre valores efectivos e estimativas, pois a
diferencga real, os seus erros serdo sempre calculados tendo em conta a idade, como

veremos mais adiante.
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Grafico 12 — Fluxos migratdrios estimados e observados (Método 3)
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Apoés uma analise global, e observando os graficos 13 e 14, constatamos que, tal como
foi dito anteriormente, o Norte ¢ a regido que mais populagdo atrai, sendo na sua
maioria jovens adultos ente os 20 e os 34 anos completos. Por outro lado, apesar de ser
também sobre estas idades que o Sul exerce mais atractividade, estes sdo em muito
menor numero, ¢ tomando o grupo de idades dos 25 aos 29 anos, verificamos que o
Norte conseguiu atrair cerca de 2,5% daqueles que residiam no Norte cinco anos antes,
e o Sul apenas conseguiu atrair do Norte 1,3%.

Podemos ainda acrescentar que, as estimativas realizadas se mantém muito perto dos
valores efectivamente observados até cerca do grupo de idades 50 — 54 anos, no caso da

direc¢do Norte/Sul, ¢ 35 — 39 no caso Sul/Norte.

Graficos 13 e 14 — Fluxos migratorios estimados e observados por grupos de idades (Método 3)
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4.5. Avaliacdo Critica dos Resultados

A aplicacdo de uma metodologia com o intuito de se efectuar uma qualquer previsao,
encontra-se sempre associada a um determinado erro (Rogers éf al., 2007), pois apesar
de ser possivel identificar o padrdo migratorio dos movimentos inter-regionais, a sua
quantificagdo ¢ uma dificuldade acrescida.

Neste sentido, e uma vez que podemos aceder aos valores efectivamente observados,
torna-se pertinente avaliar os resultados obtidos através dos calculos referentes ao Erro

Percentual Absoluto Médio (MAPE), calculando para cada fluxo migratorio:

SAiZjOOl (.X') _ SiszOl (.'X') ”
SiZjOOl(X)
N

5 |

MAPE =

x 100

Enquanto que para calcular o erro total, ou seja, o erro para o conjunto de todos os

fluxos migratdrios, usamos:

||§i2jOOl(x) _ SiZjOOl(x) ”
SiszOl(X)

n(n—1)N

?=1 Z;'l;ti Zx

x 100

No entanto, ¢ como o MAPE apenas nos d4 uma quantificagdo absoluta do erro
associado, ndo nos permitindo observar o seu real comportamento, uma outra alternativa
serd o Erro Percentual Algébrico Médio (MALPE), realizando-se para isso uma ligeira

alteracdo nas formulas acima transcritas (/= numero total de grupos de idade):

S"iZjOOl(x) _ SiszOl(X)
Sl-szOl(X)
N

2

MALPE = x 100

n ZT} Z S"iZjOOl(x)_SiZjOOl(x)
=1 &j+i lux SiZjOOl(x)

n(n—1)N
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Finalmente, com o intuito de avaliar com maior rigor os resultados obtidos, estes serdao
também analisados através da significancia do modelo ajustado (Rg), ou seja, através da
avaliagdo da capacidade explicativa que os valores estimados tém sobre os valores

realmente observados.

Avaliando entdo os resultados obtidos através das duas metodologias para os fluxos
inter-regionais, podemos constatar que os erros obtidos através da utilizagdo do
primeiro método sdo, na sua generalidade, inferiores aos obtidos através da segunda
metodologia (grdfico 15). No entanto, a segunda metodologia apresenta, erros mais
elevados para os movimentos registados entre as duas regides do norte do pais (Norte e
Centro) e as duas mais Sul (Alentejo e Algarve), tendo em conta que Lisboa e Vale do
Tejo ¢ a regido mais a centro e que apesar de ser uma regido das mais povoadas, ndo
regista erros dos mais elevados.

Podemos, assim, afirmar que, a excepcdo de Lisboa e Vale do Tejo, as estimativas
efectuadas para fluxos migratdrios entre regides com maior e menor numero efectivo de

residentes, independentemente do seu sentido, registam erros totais mais elevados.

Grafico 15 — Erro Percentual Absoluto Médio (Métodos 1 e 2)
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No entanto, os erros apresentados (MAPE), apenas nos transmitem uma ideia do erro
global, ndo permitindo uma avaliagdo mais profunda, e para isso teremos que recorrer
ao MAPLE (grdfico 16).

A sua representacao grafica, permite-nos concluir que, apesar do primeiro método
continuar a ser aquele que apresenta melhores resultados gerais, as suas estimativas
ficam sempre aquém dos valores efectivos. Por outro lado, no respeitante ao segundo
método, os seus resultados indicam-nos que os maiores erros registados anteriormente
também se referem a Subestimativas quando os restantes se distribuem em torno de
zero, ora assumindo valores positivos, ora negativos.

Como era de esperar, os piores resultados obtidos referem-se novamente as regides

destacadas anteriormente.

Grafico 16 — Erro Percentual Algébrico Médio (Métodos 1 e 2)
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Uma vez que ndo nos foi possivel aplicar a terceira metodologia ao universo dos dados,
e a sua divisdo regional ndo corresponde as NUTS II continentais, a interpreta¢do dos
seus erros globais, tera de ser elaborada separadamente (grafico 17).

Apesar de observarmos um erro absoluto (MAPE) associado a migra¢ao no sentido
Norte/Sul, quando comparado com a sua movimentagdo inversa, podemos constatar
ainda, através do MALPE, que as estimativas efectuadas foram, na sua maioria,

elaboradas acima dos valores efectivamente observados.
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Grafico 17 —- MAPE e MALPE (Método 3)

Norte/Sul Sul/Norte

= MAPE MALPE

No respeitante aos erros registados nas estimativas por idades (grdfico 18), e aqui ja
com a representacdo conjunta da terceira metodologia, verificamos que sdo, novamente,
os resultados obtidos através do primeiro método que registam erros médios absolutos
mais baixos comparados com a segunda metodologia, ndo se denotando, no entanto, o
afastamento registado entre as duas metodologias no respeitante aos fluxos migratorios
inter-regionais.

No entanto, e na sua globalidade, s3o as estimativas efectuadas a partir da aplicagdo do
terceiro método, que registam erros mais baixos, especialmente até aos 54 anos
completos, para depois registarem uma subida acentuada e de seguida descer ao nivel

das duas metodologias anteriores.

Grafico 18 — Erro Percentual Absoluto Médio por grupos de idade (3 Métodos)
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Passando agora a analise do MAPLE (grdfico 19), podemos constatar que as estimativas
efectuadas pelos dois primeiros métodos ficavam, de uma forma geral, abaixo dos
valores efectivamente observados, exceptuando-se no primeiro grupo de idades (0 — 4).
O terceiro método, por outro lado, ndo regista um comportamento constante até ao
grupo de idades entre os 45 e os 49 anos, a partir do qual, as suas estimativas foram

superiores aos valores efectivos.

Grafico 19 — Erro Percentual Algébrico Médio (3 Métodos)
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Apesar de se terem registado erros bastante elevados, isso ndo significa que as
estimativas obtidas ndo consigam explicar os valores efectivamente observados.

No que concerne a capacidade explicativa dos fluxos migratérios estimados em relacao
aqueles que foram efectivamente observados, constatamos que todos eles,
independentemente de inter-regionais ou por grupos etarios, apresentam uma
capacidade explicativa (Rg) bastante significativa (tabelas 4 ¢ 5). Contudo, € na situagdo
referente aos fluxos migratdrios inter-regionais que se registam os valores menos
significativos.

Enquanto no primeiro método as estimativas efectuadas conseguem explicar entre 71 e
98% dos valores efectivamente registados, a segunda metodologia, e aqui encontramos
niveis de significancia idénticos para as duas estimativas geradas, varia entre 71 ¢ 96%

(tabela 8).

Tabela 8 — Capacidade explicativa das estimativas
por fluxo migratdrio

2
Reg. 1996 | Reg. 2001 R
Met. 1| Met. 2 (1) | Met. 2 (2)

Norte Centro 0,96 0,94 0,94
Norte L.V.T. 0,98 0,96 0,96
Norte Alentejo 0,94 0,85 0,85
Norte Algarve 0,99 0,93 0,93
Centro Norte 0,98 0,95 0,95
Centro L.V.T. 0,98 0,96 0,96
Centro Alentejo 0,95 0,94 0,94
Centro Algarve 0,94 0,90 0,90
L.V.T. Norte 0,82 0,79 0,79
L.V.T. Centro 0,88 0,88 0,88
L.V.T. Alentejo 0,96 0,74 0,74
L.V.T. Algarve 0,94 0,87 0,87
Alentejo | Norte 0,95 0,95 0,95
Alentejo | Centro 0,96 0,93 0,93
Alentejo L.V.T. 0,99 0,97 0,97
Alentejo | Algarve 0,91 0,85 0,85
Algarve Norte 0,78 0,71 0,71
Algarve Centro 0,71 0,71 0,71
Algarve L.V.T. 0,98 0,95 0,95
Algarve Alentejo 0,84 0,71 0,71
Total Total 0,96 0,94 0,94
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No respeitante a situagdo por idades, podemos constatar o que foi acima referido, pois a
percentagem minima da capacidade explicativa subiu para 86% no primeiro método, e
para 88% e 89%, nas duas estimativas geradas pela segunda metodologia (tabela 9). Por
outro lado, os maximos subiram também para 98%, no caso da primeira metodologia, e

para 99% nas duas estimativas correspondentes ao segundo método.

Tabela 9 — Capacidade explicativa das
estimativas por grupos de idade

Grupos de R?
Idade [ met. 1] Met.2(1) | Met. 2 (2)
0-4 - 0,93 0,94
5-9 0,97 0,90 0,91
10-14 0,96 0,91 0,91
15-19 0,98 0,96 0,97
20-24 0,98 0,99 0,99
25-29 0,97 0,97 0,97
30-34 0,95 0,95 0,95
35-39 0,97 0,93 0,93
40 - 44 0,92 0,90 0,89
45 - 49 0,94 0,94 0,93
50-54 0,90 0,95 0,95
55-59 0,86 0,95 0,96
60 - 64 0,96 0,95 0,95
65 - 69 0,91 0,88 0,87
70 + 0,98 0,99 0,98
Total 0,96 0,94 0,94
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Quanto ao terceiro método aplicado, e tal como afirmamos anteriormente, o facto de
ndo termos podido utilizar a mesma base de dados, a capacidade explicativa apenas foi
passivel de calcular para os movimentos inter-regionais, deixando de parte a sua divisao
por grupos de idade, bem como para o seu total (tabela 10).

Assim, constatamos que, apesar de se registar uma capacidade explicativa de 90% dos
valores estimados em relagdo ao observado na direc¢do Norte/Sul, o sentido inverso
apenas consegue uma capacidade explicativa de 39%, o que ndo invalida que, na sua
globalidade, as estimativas efectuadas consigam explicar 82% dos valores

efectivamente registados.

Tabela 10 — Capacidade
explicativa Método 3

Reg. 1996  Reg. 2001 R2

Norte Sul 0,90
Sul Norte 0,39
Total Total 0,82
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5. Reducado do Erro da Estimativa Indirecta

Tal como se verificou no capitulo anterior, registaram-se alguns erros bastante elevados,
especialmente quando analisados os movimentos migratorios entre regides com maior €
menor dimensao populacional, exceptuando o caso da regido de Lisboa e Vale do Tejo.

Neste sentido, € uma vez que apenas os dados usados para as duas primeiras
metodologias sdo idénticos, optamos por deixar de parte a terceira metodologia, e tentar

estabelecer algumas linhas gerais que possam ser utilizadas em abordagens futuras.

5.1. “A Estimacdio da Curva”

Como primeira tentativa, recorremos a aplicacdo de um modelo de regressdao que nos
permita identificar qual o melhor ajustamento para posteriormente voltarmos a realizar
uma nova estimativa.

Assim, ajustou-se um modelo de regressdo que nos permitisse estimar a curva associada
aos erros registados por grupos de idade, sendo para o efeito apenas utilizado o
MALPE, pois € o erro que melhor consegue transmitir o comportamento das estimativas
efectuadas.

S"iZjool(x)_SiszOl(x)
Entao, se MALPE =
SiZjOOl(x)

, 0 valor efectivamente observado sera dado por

62001
Sizjoo1(x) = in_C(lx)’ onde a corresponde a equagdo da recta de regressao do modelo
mais significativo.
No ajustamento dos modelos foram seleccionadas diferentes tipos de ajustamento com o
intuito de se escolher posteriormente o modelo que melhor se ajusta aos erros obtidos,
ou seja, 0 modelo com maior capacidade explicativa (R?).
Para isso, tal como afirmamos anteriormente, foram somente utilizados os MALPE
correspondentes aos dois primeiros métodos, no entanto, os erros referentes ao primeiro
modelo foram ajustados duas vezes, pois o facto da estimativa correspondente ao
primeiro grupo de idades (0 — 4) registar sempre um erro nulo, levou-nos a testar as
duas formas.
Dos resultados obtidos (tabelas 11 a 14), seleccionaram-se os movimentos cujos

modelos registaram uma capacidade explicativa superior a 50%, destacando-se assim as
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seguintes 8 diferentes direccoes: Norte/LVT, Norte/Algarve, Centro/LVT,
Centro/Algarve, LVT/Alentejo, LVT/Algarve, Alentejo/LVT e, finalmente,
Algarve/LVT. No entanto, na situacdo em que o grupo de idades dos 0 — 4 foi posto de
parte, apenas cinco fluxos migratorios se revelaram significativos (Norte/LVT,

Norte/Algarve, Centro/LVT, LVT/Algarve, e Algarve/LVT).

Tabelas 11 a 14 — R*“Curve Estimation”
Met. 1 Met. 1 (sem 0-4)

Orig/Dest| Norte Centro LVT Alentejo Algarve  Orig/Dest| Norte Centro LVT Alentejo Algarve
Norte - 03785 0615% 0469° 08832 Norte - 0340% 0502% 0103% 0910°
Centro |0277% - 0,699% 0242 0562%  Cenmtro [0,196° -  0557% 0126% 0350°
LVT |0,084°% 0263% - 0,740% 0862°% LVT |0,193% 0272% - 0,134% 0899°
Alentejo |0.468% 03309 03587% - 0481%  Alentejo |0470% 03309 04925 - 0,149°%
Algarve [0336% 0,023% 0,626% 04853 - Algarve [0251% 0,143% 0,661 04493 -

Met. 2 (1) Met. 2 (2)

Orig/Dest| Norte Centro LVT Alentejo Algarve  Orig/Dest| Norte Centro LVT Alentejo Algarve
Norte - 0379% 0,617F 0471% 08841 Norte - 0379% 0,617% 0472% 0,884
Centro |0281% - 07028 02492 0,567°% Centro [0281°% - 0702% 02482 03567°%
LVT |0,087% 0261% - 0,7373 0859° LVT |0087% 02615 - 0,737% 0,859°¢
Alentejo |0.470% 03479 0,588° - 04933 Alentejo [0.470% 03473 0.588¢ - 04933
Algarve [0342% 0,020° 0,627 0486° - Algarve [0343% 0,020° 0,627% 0487° -

'Linear; *Logarithimc; “Tnverse; *Quadratic; *Cubic
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Uma vez que os modelos ajustados (tabelas 15 a 18), e que se revelaram com maior

capacidade explicativa, apenas correspondem a trés ajustamentos diferentes (Cubico,

Logaritmico e Inverso), as suas equacdes sao dadas por:

Cubico: a = By + (B * X) + (B * X?) + (B3 * X?)

Logaritmico: a = 8, + (S * In(X))

Inverso: a = S, + (B1 * In(X))

Tabelas 15 a 18 — Coeficientes dos Ajustamentos

Met. 1 Met. 1 (sem 0 - 4)
Direccdo| B g [ B2 Bs Dist. Direccio| B B B2 Bs  Dist
N/LVT |0.1201 -0.1601 0,0150 -0.0004 Cubic N/LVT |0,0374 -0.1256 0,0109 -0,0002 Cubic
N/Alg |-0.0671 02157 - - Logant N/Alg |-04118 00472 -0.0099 0.0004 Logant
C/LVT |0,1200 -0.1979 00207 -0,0006 Cubic C/LVT |-0,0686 -0,1192 00113 -0,0003 Cubic
C/Alg | 0,1549 -0.1895 00194 -0,0007 Cubic C/Alg - - - - -
LVT/Al |-04765 03984 - - Inverse ~ LVT/Al |-0,2373 -0.0001 0,0002 -0.0001 Inverse
LVT/Alg| 00159 -0,1058 0,0128 -0,0005 Cubic LVT/Alg| - - - -
AVLVT |[0.0976 -0,1931 0.,0210 -0,0006 Cubic AVLVT - - - - -
Alg/LVT | 0.0159 -0,1471 0.0143 -0,0003 Cubic Alg/LVT|-0.3661 0.0123 -0,0047 0,0004 Cubic
Met. 2 (1) Met. 2 (2)

Direccdo| B [ B2 Bs Dist. Direccio| B B 2 Bs Dist.
NVT | 09219 -0.2763 0,0259 -0.0006 Cubic N/LVT | 09409 -0.2790 0.0261 -0,0006 Cubic
N/Alg |-0.2031 -0,1845 - - Logarit N/Alg |-0.1785 -0,1902 - - Logarit
C/LVT |0,9090 -03403 00336 -0,0010 Cubic C/LVT | 08728 -0,3339 0,0349 -0,0010 Cubic
C/Alg |-03406 -0,1093 00112 -0,0004 Cubic C/Alg |-0,5439 -0.0753 0,0077 -0,0003 Cubic
LVT/Al [ 0.0234 0,7865 - - Inverse  LVT/Al | 0,0874 08339 - - Inverse
LVT/Alg| 03928 -0,1471 0,0178 -0,0008 Cubic LVT/Alg| 03953 -0,1474 0,0178 -0,0008 Cubic
AVLVT | 1.0068 -0,3547 0.0383 -0,0011 Cubic AVLVT | 1,1465 -0.3794 0,0412 -0,0012 Cubic
Alg/LVT| 0.6085 -0,2356 0,0229 -0,0005 Cubic Alg/LVT| 0.6498 -0.2417 0.0235 -0.0005 Cubic
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Com o intuito de exemplificarmos as melhorias obtidas com a aplicacdo através da

~2001 )

utilizacdo da formula atras mencionada — Si2j°°1(x) = UlT — destacamos o exemplo

de dois dos 8 modelos com maior capacidade explicativa.

Neste sentido, € em primeiro lugar, podemos observar a situa¢do do fluxo migratorio
proveniente do Norte ¢ com direc¢do ao Algarve (grdficos 20 e 27), que registou uma
grande melhoria, pois o erro associado a estimativa proveniente da primeira
metodologia, mais precisamente o correspondente ao modelo ajustado sem o primeiro
grupo de idades (Met 1.2). No entanto, também a estimativa resultante do modelo
ajustado com todos os grupos de idade (Met 1.1), melhorou significativamente quando
comparada com os erros obtidos através da metodologia correspondente ao primeiro
método (Met 1).

Por outro lado, e apesar de também se terem registado melhorias significativas através
dos erros obtidos através da primeira metodologia, o melhor resultado ¢ mesmo aquele

cujos coeficientes resultam do modelo ajustado sem o grupo de idades dos 0 — 4 anos.

Graficos 20 e 21 — Movimento Norte/Algarve
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Observando agora um segundo exemplo, correspondente a migracdo estimada entre as
regides do Algarve e de Lisboa e Vale do Tejo (grdficos 22 ¢ 23), podemos constatar
que qualquer um registou melhorias bastante significativas nas estimativas efectuadas.
No entanto, podemos destacar a estimativa efectuada através dos coeficientes obtidos,

novamente, pelo ajustamento do modelo sem o primeiro grupo de idades (Met 1.2).
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Graficos 22 e 23 — Movimento Algarve/L.V.T

60

40 40

20

0

20

40

50 -

0 - 80
0 5 10 15 20 25 30 35 40 45 50 55 60 6570+ 0 5 40 45 20 25 30 35 40 45 5O 55 60 €570+
e gt 1 s Vot 1.1 s Mgt 1.2 s Vgt 2(1) s Vit 2.1(1) s M 2(2) e Mgt 2.1(2)

A redugdo dos erros de estimativa por nos obtida, revela-se muito util, pois o facto das
migragdes ndo serem constantes, ou seja, ndo demonstrarem um comportamento estavel
ao longo dos anos, tal como no caso especifico da fecundidade e mortalidade, resulta
numa grande dificuldade na realizag@o de estimativas fidedignas.

Neste caso especifico, podemos afirmar que os modelos ajustados através dos erros sem
o primeiro grupo de idades, se destacam essencialmente quando as estimativas iniciais
ficam muito aquém dos valores realmente observados. Por outro lado, nas restantes

ocasides, qualquer uma das re-estimativas efectuadas parece produzir melhorias

significativas.
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5.2. Conjugacdo Metodoldgica

Durante a analise e avaliagdo dos resultados obtidos, denotamos que as estimativas
efectuadas a partir das proprias metodologias registavam, muitas vezes comportamentos
complementares entre si, podendo assim ser conjugados, através de uma simples média
aritmética ou de uma média ponderada.

Comecgando assim por “reduzir” as nossas estimativas a apenas duas, através da
realizagdo de uma média aritmética entre as duas estimativas reproduzidas pela segunda
metodologia, iremos de seguida analisar alguns dos resultados obtidos.

Referindo como exemplo o fluxo migratério com origem na regido Norte e com
direccdo a Lisboa e Vale do Tejo, e comecando por uma simples média (0,5/0,5) dos
resultados obtidos através das duas metodologias, podemos constatar que se registou
uma melhoria bastante significativa, no entanto, apesar de se registar uma melhoria
geral em alguns grupos de idades, outros houve em que o erro associado a uma das

estimativas aumentou (grdfico 24).

Grafico 24 — Movimento Norte/LVT, com ponderagdo 50|50
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Neste sentido, e com o intuito de chegarmos ao melhor resultado, optamos por, de
seguida, voltar a conjugar as duas metodologias, mas agora, através de uma média
ponderada, dando maior peso a primeira (0,75) metodologia (grdfico 25).

No entanto, € uma vez que, neste caso, a primeira metodologia tinha sido aquela que

mais se afastou dos valores efectivos, o resultado obtido nio foi o melhor.

Grafico 25 — Movimento Norte/LVT, com ponderagdo 75|25
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Invertendo, de seguida a ponderagio efectuada (grdfico 26), ou seja, dando agora um
maior peso a segunda (0,75) metodologia em relagdo a primeira (0,25), observamos uma
melhoria global em relagdo as duas tentativas anteriores, no entanto, a maior diminui¢ao
do erro associado ocorreu nos grupos de idades intermédios (10 — 59 anos), para nos

seus extremos (0 — 9 e 60 — 70+) voltar a registar erros mais elevados.

Grafico 26 — Movimento Norte/LVT, com ponderagéo 25(75
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Esta ltima situacao, alerta-nos para o facto de as estimativas efectuadas nao estarem a
acompanhar o comportamento dos migrantes ao longo das idades, e deste modo,
pareceu-nos correcto dividir a ponderagao de acordo com o comportamento observado
por idades. Comegamos entao, por atribuir 0,75 as criangas com idades até aos 9 anos,
0,25 aos adultos com idades entre os 10 e os 59 anos, € por ultimo, novamente 0,75
aqueles que registavam mais de 60 anos de idade, isto comecando pela primeira
metodologia (grafico 27).

Esta ponderacao de acordo com as idades dos migrantes, apesar de registar algumas

melhorias, ainda ndo € a mais indicada.

Gréfico 27 — Movimento Norte/LVT, com ponderagdo 7525(75
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Por ultimo, realizamos uma outra abordagem, que foi inverter a ponderagdo anterior, €
onde se tinha dado maior peso ao primeiro método, agora passou para o segundo, e
vice-versa (grafico 26).

Observando entdo, os resultados obtidos, podemos verificar que esta foi a ponderacdo
que deu, até agora, melhores resultados, encontrando um ponto de equilibrio entre as

duas metodologias e reduzindo o erro associado.

Grafico 28 — Movimento Norte/LVT, com ponderagdo 25|7525
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A conjugacao metodoldgica que observamos acima, demonstrou que o facto das duas
metodologias produzirem estimativas diferenciadas, estas tém potencialidade para
efectuarmos uma reducao do erro.

Podemos entdo afirmar que, de uma forma geral a ponderagdo deve ser efectuada tendo
em conta os grupos etarios, € que a primeira metodologia efectua estimativas mais
correctas para os grupos de idades situados nos extremos, € a segunda metodologia, para
aqueles que se encontram a “meio” da estrutura etéria.

Assim, e tal como referimos, em aplicacdes futuras, e perante o quadro de
envelhecimento constante que caracteriza o comportamento demografico actual, a
conjugacao destas duas metodologias ¢ uma solucao viavel para obtermos estimativas

mais correctas.
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5.3. A estrutura Etaria

Tal como a andlise preliminar dos dados ja tinha indicado, a estrutura populacional do
continente portugués sofreu muitas alteragdes entre os recenseamentos de 1991 e 2001,
este podera ser também um ponto de partida para que consigamos elaborar estimativas
com menor percentagem de erro associada.

Neste sentido, e baseando-nos na primeira metodologia, a estimativa de fluxos

migratérios calculada através de um réacio que relaciona os diferentes grupos etarios
Sij(x)

— supOe que a estrutura da populagdo se
Sij(=5)

com o dos 0 a 4 anos — 1;;(x,—5) =

mantém inalterada durante os dez anos seguintes.

Assim, e uma vez que a propensdo migratdria das criangas até aos 4 anos de idade
(Sl- j(—S)) ¢ a base do calculo deste racio, pensamos em “corrigir” o valor de chegada
(2001) através do de partida (1991) em conjunto com algumas variaveis que pudessem
explicar a diferenga registada. Para isso, tentamos aplicar uma regressao linear multipla,
em que Si2j°°1(—5) = S}j991(—5) + a+ b+ c, mas devido a repeti¢do, tanto das
regides de origem com as de destino, as varidveis explicativas iriam repetir-se tantas
vezes quanto as proprias regioes, o que ndo permite um bom ajustamento do modelo.
Por outro lado, e tal como foi possivel observar através da conjugacdo das
metodologias, além de termos uma estrutura populacional em constante evolugdo, os
comportamentos migratorios associados aos diferentes grupos de idade ndo ¢ partilhado
entre si, pelo que poderiamos obter resultados através dos dois grupos de idades que se

situam nos extremos:

2001 2001
j2_001_1 Sij (_5)* w901 , L Sij - (04) - 1900

i T3 Si1j991(_5) ij > Si1j991(70+)* ij

No entanto, estas abordagens ndo registaram os resultados desejados, pelo que nos

parece mais viavel uma conjugacao metodoldgica que uma alteragdo ao proprio método.
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6. Analise Estatistica das Migracoes Internas em Portugal Continental

Além de ser extremamente importante realizar uma estimativa bastante fidedigna dos
fluxos migratérios, sejam eles a nivel interno ou internacional, importa também
verificar e analisar os comportamentos registados de acordo com algumas variaveis que
possam caracterizar esses movimentos.

Por outro lado, o desenvolvimento de politicas demograficas mais eficientes s6 faz
sentido se os diversos comportamentos caracterizadores da populagdo forem
conhecidos, pois s6 assim ¢ que as politicas desenvolvidas conseguem responder as
necessidades dos diferentes individuos que compdem as diferentes sociedades. Na
situacdo especifica das migragdes, uma estimativa precisa permitird regular e analisar
melhor quer os movimentos de entrada, quer de saida das diferentes regides ou paises.
Deste modo, e mais uma vez, recorrendo as bases de dados amostrais provenientes dos
recenseamentos gerais da populacdo elaborados em 1991 e 2001, aplicamos uma
regressao logistica onde a variavel resposta € o acto de migrar ou permanecer na regiao
de residéncia. Para que pudéssemos realizar esta abordagem estatistica, a partir dos
dados referidos anteriormente, foi introduzida a uma nova variavel foi formulada
através do cruzamento entre a regido de residéncia a altura do recenseamento e a sua
NUT II de residéncia cinco anos antes, onde o facto de a residéncia ha cinco anos atras
ser numa regido diferente daquela em que reside a data do recenseamento, significa que
existiu migra¢do. Com o intuito de realizarmos uma analise completa e que nos permita
caracterizar da melhor forma as migragdes internas registadas no continente portugués,
elaboramos ainda uma outra base, a qual foi aplicada a mesma metodologia, mas que a
sua variavel resposta foi construida baseando-nos no local de nascimento e onde reside
na altura do recenseamento.

Assim, o facto de, a data do recenseamento, qualquer individuo residir numa regiao que
nao seja aquela onde nasceu ou residia cinco anos antes, sera considerado um migrante
interno. A varidvel resposta serd assim, composta por duas categorias, onde o codigo
“0” corresponde a nao ter migrado, e “1” a ter migrado.

No respeitante as restantes covariaveis (explicativas) incluidas na base, estas
correspondem ao ano do recenseamento (1991 e 2001), ao sexo dos migrantes, as NUTS
IT de residéncia (Norte, Centro, Lisboa e Vale do Tejo, Alentejo e Algarve) a data do

recenseamento, do nascimento, € hé cinco anos atréds, separadamente, e por ultimo, a
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idade dos migrantes. Contabilizamos assim, um total de 6 covariaveis, onde apenas a
idade ndo ¢ uma covariavel categorizada, e tal como na estimacdo indirecta as Regides
Autoénomas dos Agores da Madeira foram deixadas de parte.

A construgdo de duas bases distintas, permitir-nos-a analisar as diferencas entre os

resultados obtidos, e elaborar duas analises que se complementam.

6.1. A Residéncia cinco anos antes

Deste modo, e comegando pela base em que a varidvel resposta foi calculada de acordo
com a sua residéncia cinco anos atrds (tabela 19), comecamos por testar as variaveis
uma a uma, separadamente, de forma a identificarmos quais as significativas para o
modelo. Assim, e fixando um nivel de significancia a 5% (a = 0,05), constatamos que
apenas existe evidéncia estatistica se se rejeitar a hipotese nula (p-value < a), e apesar
de se registarem algumas varidveis cujos coeficientes de algumas categorias ndo sejam
significativas com a = 0,05 (p-value < a), como no caso das covariaveis “ano” e

“sex0”, onde:

Hy: B; = OlﬂO'ﬂlfﬁi—l;ﬁHl;ﬁp VS Hy: B; # 0|30'.31:.8i—1iﬁi+1iﬁp (i=1..,p)

Esta situacdo, indica assim, que ndo existe evidéncia estatistica para podermos afirmar
que existem diferencas significativas entre as duas categorias que compdem cada uma
das covariaveis, tal como se pode através da sua andlise individual, pois tal como
podemos observar na tabela 19, o facto de um individuo pertencer ao sexo masculino,
sobe a sua possibilidade de migrar em 5,5% (O.R. = ef = 1,055) em relagdo os sexo
feminino. Tal como foi afirmado anteriormente, através da analise dos p-va/ues obtidos,
as percentagens registadas nao sao de grande realce.

Por outro lado, o facto de um migrante residir, a data do recenseamento na regido do
Algarve, significa que a sua possibilidade de migrar diminui cerca de 55,1%
comparativamente aos residentes na regido Norte, enquanto aqueles que residem no

Alentejo apenas registam uma possibilidade de migrar inferior cerca de 25,7%. Por
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outro lado, aqueles que residem nas regides do Centro e de Lisboa e Vale do Tejo,
registam possibilidades de migrar praticamente idénticas a da regido Norte.

Passando agora a regido de residéncia cinco anos antes do recenseamento, € aqui ndo se
regista a ocorréncia de eventos para a regiao de Lisboa e Vale do Tejo, verificamos que
o facto de um individuo residir na regido Centro cinco anos antes do recenseamento,
aumenta a sua possibilidade de migrar em cerca de 16,7% quando comparada com os
residentes da regido Norte. Num outro sentido, e sempre tomando como ponto de
comparagdo a regido Norte, aqueles que residiam na regido do Algarve viam a sua
possibilidade de migrar diminuir 52,6%, enquanto na regido do Alentejo diminui apenas
cerca de 25%.

No que concerne a regido de nascimento, o facto de um qualquer individuo ter nascido
na regido de Lisboa e Vale do Tejo, faz com que a sua possibilidade de migrar seja
superior cerca de 1,5 vezes em relagdo aos que nasceram na regido Norte, enquanto para
aqueles que nasceram na regido Centro, esse valor desce para 26,6%.

Por outro lado, enquanto para aqueles que nasceram na regido do Alentejo, a sua
possibilidade de migrar ¢ inferior cerca de 21,5% quando comparada com a regido
Norte, os individuos que nasceram no Algarve apenas véem a sua possibilidade
diminuida cerca de 1,2%.

Por ultimo, no que concerne a idade, podemos afirmar que, por cada ano a mais na
idade de um individuo, a sua possibilidade de migrar diminui cerca de 1,8%.

Neste caso referente a idade, podemos ainda estimar a probabilidade de migrar de um

individuo daqui a dez anos:

exp (0,4794 + (—0,0182) x 10)  1,3464 _
1+ exp (0,4794 + (—0,0182) * 10) = 2,3464

n(idade = 10) = 0,57

Significa assim, que a probabilidade de um individuo migrar aos 10 anos ¢ de 43%.
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Tabela 19 — Regressdo Logistica Univariada

Variaveis B Std. B p-value R Intervalo Confianca 95%

Ano 0,0354 0,0350 0.3120 1,0360 [0,9673; 1,1096]

Sexo 0,0530 0,0350 0,1300 1,0545 [0,9845; 1,1294]

Centro |-0,0109 0,0521 0,8350 0,9892 [0,8931; 1,0956]

NUT I LVT -0,0003 0,0516 0,9960 0,9997 [0,9035; 1,1060]
Alentejo]-0,2965 0,0547 0,0000 0,7434 [0,6678; 0,8276]

Algarve |-0,7996 0,0652 0,0000 0,4495 [0,3956; 0,5109]

Centro ] 0,1542 0,0468 0,0010 1,1667 [1,0645; 1,2787]

NUT I15 Ant. Alentejo]-0,1738 0,0579 0,0027 0,8405 [0,7504; 0,9415]
Algarve |-0,7471 0,0635 0,0000 0,4738 [0,4183; 0,5366]

Centro | 0,2358 0,0567 0,0000 1,2659 [1,1327; 1,4147]

NUT 11 Nasc. LVT 0,4047 0,0532 0,0000 1,4989 [1,3505; 1,6636]
Alentejo|-0,2423 0,0619 0,0001 0,7848 [0,6952; 0,8861]

Algarve |-0,0117 0,0587 0,8420 0,9884 [0,8810; 1,1089]

Idade -0,0182 0,0007 0,0000 0,9819 [0,9805; 0,9834]

Apos uma analise detalhada das covariaveis individualmente, e de identificarmos quais
as que t€m coeficientes significativos ao nivel de 20%, ajustamos um modelo deixando
de parte a covariavel ano (tabela 20).

Uma vez que todas elas, e com a = 0,20, voltaram a registar coeficientes significativos
no seu conjunto, o proximo passo serd incluir as covaridveis que foram, inicialmente
deixadas de parte, e verificar se, apesar de ndo se terem revelado significativas

individualmente, no seu todo, acrescentam algo ao modelo.

Tabela 20 — Modelo com variaveis significativas 1

Variaveis B Std.p p-value OR Intervalo Confianca 95%

Sexo 0,0888 0,0367 0,0157 1,0929 [1,0169; 1,1745]

Centro |-0,0036 0,0553 0,9479 0,9964 [0,8940; 1,1104]

NUT 1] LVT -0,0700 0,0550 0,2030 0,9324 [0,8371; 1,0385]
Alentejo|-0,2328 0,0597 0,0001 0,7923 [0,7048; 0,8907]

Algarve |-0,6767 0,0701 0,0000 0,5083 [0,4431; 0,5831]

Centro | 0,1094 0,0553 0,0479 1,1156 [1,0010; 1,2434]

NUT I15 Ant. Alentejo] 0,0160 0,0748 0,8303 1,0162 [0,8775; 1,1767]
Algarve |-0,9492 0,0812 0,0000 0,3871 [0,3301; 0,4539]

Centro | 0,2142 0,0633 0,0007 1,2388 [1,0942; 1,4025]

NUT Il Nasc. LVT 0,5199 0,0604 0,0000 1,6819 [1,4942; 1,8931]
Alentejo|-0,1540 0,0764 0,0438 0,8572 [0,7380; 0,9957]

Algarve | 0,5909 0,0750 0,0000 1,8056 [1,5588;2,0916]

Idade -0,0189 0,0008 0,0000 0,9812 [0,9798; 0,9827]

76



Uma vez mais, ¢ agora ajustando um outro modelo com todas as covaridveis
inicialmente testadas, podemos afirmar que estas passaram a ser significativas para o
modelo (¢ = 0,05), tal como podemos constatar na tabela 21.

No entanto, e apesar de termos encontrado quais as covariaveis cujos coeficientes sao
significativos para o modelo, teremos de incluir também no modelo as interac¢des
possiveis, de modo a no final chegarmos a um modelo com apenas aquelas que revelam

ter coeficientes significativos e acrescentam alguma capacidade explicativa ao modelo.

Tabela 21 — Modelo com variaveis significativas 2

Variaveis B Std.p p-value OR Intervalo Confianga 95%

Ano 0,0088 0,00 7 0,0168 1,0088 [1,0016; 1,0161]

Sexo 0,0888 0,0368 0,0157 1,0929 [1,0169; 1,1745]

Centro |-0,0034 0,0553 0,9512 0,9966 [0,8942; 1,1107]

NUT I LVT -0,0708 0,0550 0,1982 0,9317 [0,8364; 1,0377]
Alentejo]-0,2311 0,0597 0,0001 0,7937 [0,7060; 0,8923]

Algarve |-0,6763 0,0701 0,0000 0,5085 [0,4433; 0,5834]

Centro ] 0,1090 0,0553 0,0489 1,1151 [1,0005; 1,2428]

NUT 115 Ant. Alentejo| 0,0164 0,0749 0,8264 1,0166 [0,8778; 1,1772]
Algarve |-0,9546 0,0813 0,0000 0,3850 [0,3283; 0,4514]

Centro ] 0,2132 0,0633 0,0008 1,2377 [1,0932; 1,4012]

NUT Il Nasc. LVT 0,5209 0,0604 0,0000 1,6835 [1,4956; 1,8950]
Alentejo]-0,1544 0,0764 0,0433 0,8569 [0,7377; 0,9954]

Algarve | 0,5932 0,0750 0,0000 1,8098 [1,5624; 2,0965]

Idade -0,0190 0,0008 0,0000 0,9812 [0,9797; 0,9827]

A tabela 22 apresenta assim, o modelo e todas as varidveis e interacgdes € covaridveis
que se mostraram significativas para o modelo. No entanto, e apesar de estas terem sido
validadas com a = 0,05, resta verificar se acrescentam, ou nao, alguma capacidade
explicativa ao modelo ajustado anteriormente, ou seja, ao modelo que fechamos sem
interacgoes.

A validagao destas interacc¢oes foi realizada através da sua inclusiao individualmente no
modelo, e apds se terem definido aquelas que se mostraram significativas, € que se
enquadraram todas no modelo, para posteriormente retirarmos as que n se mostraram
significativa no seu conjunto.

Apesar de durante o processo de modelagdo estatistica termos utilizado o teste de razdo

de verosimilhancas entre dois modelos ajustados com o intuito de dissiparmos algumas

77



duavidas relativamente a significancia de determinada covariavel para o modelo, para
testarmos a interac¢des utilizou-se ainda o critério de AKAIKE que nos indicara qual o
modelo com melhor capacidade explicativa. Assim, o AIC associado ao modelo sem
interac¢des (tabela 21) ¢ de 16991, enquanto o correspondente ao modelo com as
interacgdes significativas (tabela 22) ¢ de 19646, sendo ligeiramente inferior, o que
significa que ¢ o melhor modelo e que as interacgdes acrescentam capacidade
explicativa ao modelo ajustado.

Deste modo, ¢ em conformidade com o teste de razao de verosimilhancas, os resultados

obtidos e consistentes com o melhor modelo podem ser visualizados na tabela 22.

Tabela 22 — Modelo com variaveis significativas 3

Variaveis ] Std.p p-value OR Intervalo Confianca 95%
Ano 0,0090 0,0037 0,0146 1,0090 [1,0018; 1,0163]
Sexo -0,0521 0,0738 0,4801 0,9492 [0,8215; 1,0969]
Centro -0,133  0,1149 0,2450 0,8749 [0,6985; 1,0900]
NUT 1] LVT 0,2746 0,1133 0,0154 1,3160 [1,0539; 1,6434]
Alentejo | -0,3574 0,1282 0,0053 0,6995 [0,5441; 0,8992]
Algarve -0,4429 10,1449 0,0022 0,6422 [0,4834; 0,8531]
Centro -0,0248 0,1047 0,8127 0,9755 [0,7946; 1,1976]
NUT I15Ant.  Alentejo | 0,0062 0,1362 0,9638 1,0062 [0,7704; 1,3142]
Algarve | -0,7289 0,1440 0,0000 0,4825 [0,3638; 0,6399]
Centro 0,2030 0,0637 0,0014 1,2251 [1,0812; 1,3881]
NUT Il Nasc. LVT 0,5038 10,0609 0,0000 1,6550 [1,4689; 1,8648]
Alentejo | -0,1683 0,0771 0,0291 0,8451 [0,7265; 0,9830]
Algarve 0,6221 10,0760 0,0000 1,8628 [1,6050; 2,1619]
Idade -0,0239 0,0031 0,0000 0,9764 [0,9705; 0,9823]
Sexo:ldade 0,0033 0,0015 0,0296 1,0033 [1,0003; 1,0063]
NUT Il Centro:Idade 0,0030 0,0023 0,1948 1,0030 [0,9985; 1,0075]
NUT Il LVT:ldade -0,0086 0,0024 0,0004 0,9914 [0,9868; 0,9961]
NUT Il Alentejo:ldade 0,0029 0,0026 0,2615 1,0029 [0,9978; 1,0080]
NUT Il Algarve:ldade -0,0060 0,0031 0,0476 0,9940 [0,9880; 0,9999]
NUT 115 Ant Centro:ldade | 0,0031 0,0022 0,1484 1,0031 [0,9989; 1,0074]
NUT 115 Ant Algarve:ldade | 0,0006 0,0028 0,8401 1,0006 [0,9950; 1,0062]
NUT |15 Ant Alentejo:Idade | -0,0070 0,0032 0,0297 0,9931 [0,9868; 0,9993]
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Apesar de termos chegado a um modelo final, com todas as varidveis e interacgoes
significativas, isto ndo indica que o modelo se ajuste bem aos dados, e para isso
recorremos ao teste de Hosmer e Lemeshow (tabela 23) de forma a analisarmos a
bondade do ajustamento. Assim, podemos verificar que a bondade do ajustamento ¢
bastante consideravel, pois regista um p-va/ug de 0,9567, o que significa que este

modelo se ajusta aos dados (a =0,05), ou seja, os valores estimados pelo modelo sdo

muito proximos dos valores observados.

H,: O modelo ajusta-se aos dados Vs H; O modelo ndo se ajusta aos dados

No entanto, e apesar deste modelo se ajustar ao dados, a sua capacidade explicativa ¢é

muito reduzida, conseguindo explicar apenas 7,1% da variagdo da varidvel resposta, ou

RD/gl
1— /9lrD

seja, do acto de migrar ou ndo migrar, onde p? = ND/gInD'
ND

Tabela 23 — Hosmer e Lemeshow (1)

x2 f p-value
2,6049 8 0,9567

Passando agora a analise de residuos, e comecando pela representagdo grafica dos
residuos deviance, podemos constatar que, uma vez que estes deveriam variar entre -2 e
2, que se registam algumas observagdes que poderdo ser consideradas aberrantes. Esta

situagdo pode ser identificada através da observagio do grafico 29.
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residuals(mod22, type = "deviance")

Grafico 29 — Residuos Deviance (1)

predict{imod22)
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Representando graficamente agora os residuos dfbétas, e tal como podemos observar em
alguns graficos obtidos (grdfico 30), constatamos que ndo se registam observagdes que

se destacam excessivamente.

Grafico 30 — Residuos Dfbetas (1)
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Representando graficamente os valore da distancia de Cook (gradfico 37), podemos
constatar que apesar de se observarem alguns pontos mais distantes, em termos de

escala, esta ¢ muito reduzida, pelo que ndo podemos afirmar a existéncia de pontos

influentes.
Grafico 31 — Distancia de Cook (1)
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No respeitante ao efeito que as observagdes tém nos valores preditos, ou seja, a sua
repercussdo (/everage), o facto de estarmos perante muitas observagdes ndo nos permite
medir de forma precisa o efeito que a observagdo tem nos valores preditos e, por outro

lado, estariamos a avaliar demasiadas observagdes com base num sé limite.
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Recorrendo agora ao SPSS, com o intuito de avaliarmos a capacidade de discriminagdo
do modelo, optou-se por representar a curva ROC (grafico 32) de modo a analisarmos a
area existente abaixo (tabela 24). Desta forma, o registo de um valor de 0,685 indica que
o modelo ajustado tem um fraco poder discriminativo (discriminagao pobre), no

entanto, e tomando um « =0,05, podemos ainda afirmar que a propria area sob a curva

¢ significativamente superior a 0,5 (p-value=9,163E-279).

Grafico 32 — Curva ROC (1)
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Tabela 24 — Area abaixo da Curva

Asymptotic 95% Confidence
Area Std. Error  Asymptotic Sig. Interval
Lower Bound Upper Bound
0,685 0,005 0,000 0,676 0,694
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Através dos resultados obtidos, recorremos as coordenadas da curva com o intuito de
definirmos um ponto de corte equilibrado, que corresponde a 0,44, onde a sensibilidade
¢ de 0,635 ¢ “1 — éspecificidade” de 0, 365.

Constatamos assim, que o modelo tem uma capacidade de discriminacéo (Seénsibilidade)
de 63,1%, ou seja, classifica correctamente 63,1% dos individuos que cinco anos atras
residiam numa regido diferente daquela em que residem a data do recenseamento. Por
outro lado, a sua éspecificidade é de 63,9%, o que indica que o modelo classifica
correctamente 63,9% dos individuos que ndo alteraram a sua residéncia no referido

espago de 5 anos.

6.2. A regido de nascimento

Apobs uma analise cuidada dos resultados referentes a base de dados em que o acto de
migrar foi definido com base na residéncia onde residia cinco anos antes do
recenseamento, passamos agora a observar os resultados obtidos através da alteragdo do
acto de migrar para ser definido através do seu local de nascimento (tabela 25).

Deste modo, registou-se logo uma altera¢do, pois apesar de quando testados os
coeficientes da covariaveis de forma individual, as covariaveis “ano” e “sexo”
continuarem, com « = 0,20, a ndo serem significativas para o modelo, juntou-se
também a covaridvel correspondente a NUT II de residéncia cinco anos (NUT II 5 Ant.)

antes do recenseamento geral da populagdo. Nao existe assim, evidéncia estatistica para

podermos afirmar que as covaridveis ndo sdo significativas.

Hy: B; = Olﬁorﬁl'ﬁi—l;ﬁHl;ﬁp VS Hy: B; # Olﬁo'ﬁlfﬁi—l;ﬁHl;ﬁp (i=1..,p)

Deste modo, e observando os resultados obtidos para as covariaveis significativas,
podemos afirmar que o facto de um individuo residir na regido do Centro a data do
recenseamento, a sua possibilidade de migrar aumenta cerca de 15,8% relativamente a
regido Norte. Enquanto que para o Alentejo, essa possibilidade desce para 5,8%, e no
caso Algarvio, a possibilidade de migrar desce cerca de 27,4% em relagao ao Norte.

Por outro lado, e uma vez que a regido de nascimento também mostrou ser significativa

para o modelo, podemos referir que o facto de se ter nascido na regido de Lisboa e Vale
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do Tejo, aumenta a possibilidade de migar em cerca de 50,9% em relacdo a regido
Norte, ¢ no caso daqueles que nasceram na regido do Algarve, esse valor desce
ligeiramente para 49,1%.

Por tltimo, no respeitante a covariavel idade, podemos afirmar que por cada ano a mais
na idade de um individuo a sua possibilidade de migrar diminui cerca de 0,32%.

Ainda referente a idade, podemos ainda estimar a probabilidade de migrar de um

individuo daqui a dez anos:

exp (1,1252 + (—-0,0032)  10) ~ 2,9838 _
1+ exp (1,1252 + (—0,0032) * 10)  3,9838

n(idade = 10) = 0,75

Significa assim, que a probabilidade de um individuo migrar aos 10 anos ¢ de 25%.

Tabela 25 — Regressio Logistica Univariada

Variaveis B Std.p p-value OR Intervalo Confianca 95%
Ano 0,0081 0,0407 0.8430 1,0081 [0,9308; 1,0918]
Sexo 0,0056 0,0407 0.8900 1,0057 [0,9286; 1,0892]
Centro | 0,1466 0,0636 0,0211 1,1579 [1,0222; 1,3117]
NUT I LVT 0,0263 0,0606 0,6639 1,0267 [0,9117; 1,1562]
Alentejo] 0,0568 0,0620 0,3601 1,0584 [0,9372; 1,1953]
Algarve |-0,3205 0,0664 0,0000 0,7258 [0,6372; 0,8267]
Centro |-0,0128 0,0543 0,8140 0,9873 [0,8875; 1,0983]
NUT I15 Ant. Alentejo]-0,0592 0,0642 0,3562 0,9425 [0,8311; 1,0688]
Algarve |-0,1255 0,0660 0,0571 0,8820 [0,7750; 1,0038]
Centro ] 0,1690 0,0654 0,0097 1,1842 [1,0417; 1,3461]
NUT 11 Nasc. LVT 0,4115 0,0609 0,0000 1,5091 [1,3392; 1,7005]
Alentejo| 0,0245 0,0642 0,7027 1,0248 [0,9037; 1,1621]
Algarve | 0,3993 0,0646 0,0000 1,4908 [1,3134; 1,6921]
Idade -0,0032 0,0008 0,0001 0,9968 [0,9952; 0,9984]
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Tal como no ponto anterior, € mantendo sempre a = 0,05, ajustamos um modelo com
todas as covariaveis que se mostraram anteriormente significativas (tabela 26), e neste
caso, também todas elas continuaram a ser significativas para o modelo.

Mais uma vez, e ap0Os as covariaveis que mostraram ser significativas individualmente
ndo terem “perdido” a sua significancia, ajustamos um novo modelo com as que

deixamos inicialmente de parte.

Tabela 26 — Modelo com variaveis significativas 1

Variaveis B Std.B p-value OR Intervalo Confianca 95%
Centro |0,1 15 0,0639 0,0115 1,1753 [1,0369; 1,3322]
NUT I LVT -0,0053 0,0613 0,9314 0,9947 [0,8820; 1,1218]
Alentejo] 0,0294 0,0635 0,6436 1,0298 [0,9093; 1,1663]
Algarve |-0,4120 0,0683 0,0000 0,6623 [0,5790; 0,7572]
Centro | 0,1719 0,0656 0,0088 1,1875 [1,0442; 1,3506]
NUT 11 Nasc. LVT 0,4703 0,0619 0,0000 1,6004 [1,4175; 1,8070]
Alentejo] 0,0605 0,0655 0,3561 1,0624 [0,9343; 1,2080]
Algarve | 0,4801 0,0663 0,0000 1,6162 [1,4193; 1,8405]
Idade -0,0031 0,0008 0,0002 0,9969 [0,9953; 0,9985]
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Ajustando entdo, um outro modelo com todas as covaridveis inicialmente testadas,
podemos afirmar que, apenas a NUT II de residéncia cinco anos antes do recenseamento
se tornou significativa para o modelo (@ = 0,05), tal como podemos constatar na tabela
217.

Resta, de seguida, incluir também no modelo as interacgdes possiveis, de modo a no
final chegarmos a um modelo com apenas aquelas que revelam ter coeficientes

significativos e acrescentam alguma capacidade explicativa ao modelo.

Tabela 27 — Modelo com variaveis significativas 2

Variaveis B Std.p p-value OR Intervalo Confianca 95%
Centro | 0,1937 0,0647 0,0027 1,2137 [1,0692; 1,3777]
NUT I LVT 0,0271 0,0623 0,6635 1,0275 [0,9094; 1,1608]
Alentejo| 0,0628 0,0650 0,3342 1,0648 [0,9374; 1,2096]
Algarve |-0,3313 0,0699 0,0000 0,7180 [0,6260; 0,8234]
Centro |-0,1710 0,0618 0,0057 0,8428 [0,7466; 0,9513]
NUT 115 Ant. Alentejo|-0,1202 0,0823 0,1441 0,8868 [0,7547; 1,0420]
Algarve |-0,4861 0,0854 0,0000 0,6150 [0,5202; 0,7271]
Centro | 0,2438 0,0705 0,0005 1,2761 [1,1114; 1,4653]
NUT Il Nasc. LVT 0,5560 0,0674 0,0000 1,7437 [1,5280; 1,9898]
Alentejo| 0,1206 0,0801 0,1320 1,1282 [0,9643; 1,3198]
Algarve | 0,7434 0,0817 0,0000 2,1031 [1,7919; 2,4683]
Idade -0,0031 0,0008 0,0001 0,9969 [0,9953; 0,9985]

Neste sentido, e apds termos testado cada interac¢ao de forma individual, incluido todas
as que se revelaram individualmente significativas no modelo, e retirando as que
deixaram de ser significativas, chegamos a um modelo em que apenas as interac¢oes
entre a NUT II de residéncia cinco anos antes do recenseamento, bem como a NUT II
de nascimento, e a idade, se mostraram significativas para o modelo (tabela 27).

A tabela 28 apresenta assim, o modelo e todas as varidveis e interacgdes € covaridveis
que se mostraram significativas para o modelo. No entanto, e apesar de estas terem sido
validadas com a = 0,05, resta verificar se acrescentam, ou nao, alguma capacidade
explicativa ao modelo ajustado anteriormente, ou seja, ao modelo que fechamos sem

interacgoes.
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Apesar de durante o processo de modelagdao estatistica, tal como no ponto anterior,
termos utilizado a razdo de verosimilhangas entre dois modelos ajustados com o intuito
de dissiparmos algumas duvidas relativamente a sua significancia para o modelo,
utilizou-se ainda critério de AKAIKE que nos indicard qual o modelo com melhor
capacidade explicativa. Assim, o AIC associado ao modelo sem interacgdes (tabela 27)
¢ de 14107, enquanto o correspondente ao modelo com as interacgdes significativas
(tabela 28) ¢ de 14004, sendo ligeiramente inferior, o que significa que ¢ o melhor

modelo e que as interacgdes acrescentam capacidade explicativa ao modelo ajustado.

Tabela 28 — Modelo com variaveis significativas 3

Variaveis B Std, b p-value OR Intervalo Confianca 95%
Centro 0,1802 0,0651 0,00 6 1,1974 [1,0540; 1,3603]
NUT I LVT 0,0065 0,0626 0,9171 1,0065 [0,8903; 1,1380]
Alentejo ]0,0746 0,0657 0,2565 1,0774 [0,9472; 1,2256]
Algarve |-0,3325 0,0705 0,0000 0,7171 [0,6246; 0,8233]
Centro 0,3562 0,1213 0,0033 11,4278 [1,1258; 1,8110]
NUT Il 5 Ant, Alentejo |-0,3313 0,1573 0,0352 0,7180 [0,5275; 0,9773]
Algarve -0,3940 0,1630 0,0156 0,6744 [0,4900; 0,9282]
Centro -0,2490 0,1414 0,0782 0,7795 [0,5909; 1,0285]
NUT 11 Nasc LVT -0,1933 0,1315 0,1414 0,8242 [0,6370; 1,0664]
" Alentejo 0,3103 0,1610 0,0539 1,3639 [0,9949; 1,8698]
Algarve | 0,8243 0,1631 0,0000 2,2803 [1,6565; 3,1391]
Idade -0,0037 0,0020 0,0647 0,9963 [0,9924; 1,0002]
NUT Il Centro:ldade -0,0139 0,0026 0,0000 0,9862 [0,9811;0,9913]
NUT Il LVT:ldade 0,0057 0,0036 0,1194 1,0057 [0,9985; 1,0129]
NUT Il Alentejo:Idade -0,0016 0,0038 0,6790 0,9984 [0,9909; 1,0060]
NUT Il Algarve:ldade 0,0132  0,0030 0,0000 1,0133 [1,0074; 1,0192]
NUT 115 Ant Centro:ldade | 0,0188 0,0028 0,0000 1,0189 [1,0133; 1,0246]
NUT |15 Ant Algarve:ldade |-0,0052 0,0036 0,1543 0,9949 [0,9878; 1,0019]
NUT Il 5 Ant Alentejo:ldade | -0,0022 0,0038 0,5624 0,9978 [0,9904; 1,0052]

Ap6s termos “encerrado” o modelo, importa ainda verificar se ajusta aos dados, e para
isso recorremos, novamente, ao teste de bondade do ajustamento Hosmer e Lemeshow
(tabela 29).

Deste modo e definindo um @ = 0,05, podemos afirmar que existe evidéncia estatistica
para rejeitarmos a hipotese nula, onde Hy: O modelo ajusta-se aos dados I/s Hy: O
modelo ndo se ajusta aos dados, o que significa que os valores estimados pelo modelo

ndo sdo proximos dos valores observados.
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Por outro lado, a sua capacidade explicativa também nao ¢ muito elevada, explicando

apenas 2,1% da variagdo da variavel resposta, ou seja, do acto de migrar ou nao migrar,

__RD/glgp

2 _
onde p* =1 ND/9InD"

Tabela 29 — Hosmer e Lemeshow

x2 f p-value
16,8036 8 0,0322

Quanto a analise de residuos, e comecando novamente pela interpretacdo dos residuos
deviance, podemos constatar que, uma vez que estes deveriam variar entre -2 e 2, que se
registam algumas observagdes que poderdo ser consideradas aberrantes. Esta situacdo

pode ser identificada através da observagdo do grafico 33.

Grafico 33 — Residuos Deviance (2)
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Representando graficamente agora os residuos dfbgtas, e tal como podemos observar em
alguns graficos obtidos (grafico 34), constatamos que ndo se registam observagdes que

se destacam excessivamente.

Grafico 34 — Residuos Dfbetas (2)
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Quanto a distancia de Cook, representados no grafico 35, podemos constatar que apesar
de se observarem alguns pontos mais distantes, em termos de escala, esta ¢ muito

reduzida, pelo que ndo podemos afirmar a existéncia de pontos influentes.

Grafico 35 — Residuos de Cook (2)
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Neste situagdo, e tal como no caso do evento ter sido calculado com base na regido de
residéncia cinco antes do recenseamento, a analise que o efeito que as observagdes tém
nos valores preditos (/éverage) foi deixada de parte, poiso facto de estarmos perante
muitas observagdes nao nos permite medir de forma precisa o efeito que a observagao
tem nos valores preditos e, por outro lado, estariamos a avaliar demasiadas observagoes

com base num so limite.
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Recorrendo novamente a outra ferramenta estatistica, o SPSS, com o intuito de
avaliarmos a capacidade de discriminagdo do modelo, representamos a curva ROC de
modo a analisarmos a area existente abaixo (grafico 36). Desta forma, o registo de um
valor de 0,596 indica que o modelo ajustado tem um fraco poder discriminativo

(discriminagdo pobre), no entanto, e tomando um « = 0,05, podemos ainda afirmar que

a propria area sob a curva ¢ significativamente superior a 0,5 (p-value = 2,329E-60).

G rafico 36 — Curva ROC (2)
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Tabela 30 — Area abaixo da Curva

Asymptotic 95% Confidence
Area Std. Error®  Asymptotic Sig.” Interval
Lower Bound Upper Bound
0,596 0,006 0,000 0,585 0,607
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Através dos resultados obtidos, recorremos as coordenadas da curva com o intuito de
definirmos um ponto de corte equilibrado, que corresponde a 0,72, onde a sénsibilidade
¢ de 0,546 ¢ <1 — especificidade” de 0,454.

Constatamos assim, que o modelo classifica correctamente 57,0% dos individuos que
cinco anos atras residiam numa regido diferente daquela em que residem a data do
recenseamento. Por outro lado, a sua éspécificidade indica que o modelo classifica
correctamente 52,0% dos individuos que ndo alteraram a sua residéncia no referido

espago de 5 anos.

6.3. Interaccgdes regionais

Durante a constru¢do dos dois modelos apresentados anteriormente, deparamo-nos com
a dificuldade em que alguns dos modelos ajustados convergissem, especialmente
quando eram utilizadas as covaridveis referentes as NUTS II, quer de residéncia, na
altura do recenseamento e ha cinco anos atras, quer de nascimento.

Assim, e com o intuito de contornarmos estas dificuldades, resolvemos recorrer ao teste
de independéncia do qui-quadrado, de forma a podermos testar se as referidas varidveis
se encontravam associadas.

Neste sentido, e apesar de termos estratificado a andlise efectuada pelos diferentes
grupos de idades, constatamos que, ao nivel de significincia de 5%, existe evidéncia
estatistica para afirmarmos que a regido de residéncia cinco anos antes do
recenseamento, a regido de nascimento, € a regido de residéncia, em qualquer dos
grupos de idades, ndo sdo independentes entre si (obtengdo de p-values muito baixos
para todas as idades independentemente da regido de nascimento ou de residéncia cinco
anos atras). Existe assim, um determinado grau de associagcdo entre as covaridveis em

analise, independentemente da forma como foi “interpretado” o acto de migrar.

H,: A distribui¢do das contagens pelos grupos € independente das variaveis /S Hy: A

distribui¢do das contagens pelos grupos ndo ¢ independente das varidveis
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7. Conclusdo/Discussao de Resultados

A principal conclusdo que podemos extrair da aplicacdo das duas metodologias em
questao prende-se com o facto de, e tendo em conta a atractividade econémica, a regiao
de Lisboa e Vale do Tejo, onde se situa a capital do pais, ser inquestionavelmente a
mais atractiva para os habitantes de todo o restante espago nacional. Além desta
primeira grande conclusdo, uma outra se destaca: o padrao migratério inter-regional
passivel de ser identificado baseia-se na proximidade geografica, na medida em que, se
em primeiro lugar, as migracdes registadas tiveram em comum o destino preferencial da
regido de Lisboa e Vale do Tejo, a segunda opg¢do recaiu sempre sobre as regides
geograficamente mais proximas da regido de origem.

Noutro sentido, foi também possivel identificar, um outro padrdo agora ao nivel da
estrutura etdria. O estudo permitiu reconhecer trés fases migratorias distintas, em que a
primeira corresponde as criangas que registam idades até aos 9 anos completos; a
segunda se identifica com os individuos com idades compreendidas entre os 20 e os 34
anos de idade; e por ultimo, a terceira, constituida pelos migrantes com idades
superiores a 70 anos.

A analise das diferencas verificadas entre as estimativas efectuadas ¢ os valores
observados, permite também concluir que, apesar da existéncia de algum desfasamento,
se observa uma boa aproximagdo aos padroes de comportamento efectivamente
verificados, e que, em qualquer uma das situagdes apresentadas, o desfasamento entre as
estimativas e os valores efectivos, se traduziu, para 2001, numa Subestimagdo da
propor¢ao migratoria efectiva.

Esta situagdo reforca assim a dificuldade existente em prever ou até estudar o fendmeno
migratorio, como foi afirmado inicialmente, pois ndo existe um padrdo que possamos
identificar e que se mantenha inalterado ao longo dos anos, tal como a inércia dos
comportamentos demograficos nos permite nos casos da previsdo da fecundidade e da
mortalidade.

Por outro lado, constatamos também que a tendéncia para a deslocagao populacional das
regides menos populosas para as com mais populagdo saiu refor¢cada, pois denotou-se
uma clara atractividade das regides mais populosas e simultaneamente mais urbanas. No
entanto, a especificidade da andlise, elaborada em funcao das NUTS II nao nos permite

identificar se a deslocacdo populacional direccionada para as regides litorais se mantém
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ou ndo. Esta avaliacdo apenas seria possivel através da utilizagdo de um nivel de
desagregagdo mais elevado (NUTS III, por exemplo), mas que nos traria outros
problemas, pois o baixo niimero de residentes em algumas regides tornaria impossivel a
aplicacdo destas metodologias.

Por outro lado ainda, podemos afirmar que, apesar da estimagao indirecta nos permitir
identificar um padrdo comportamental caracterizador dos fluxos migratérios internos
em Portugal continental, ¢ possivel e desejavel melhorar quantitativamente as
estimativas efectuadas.

Por ultimo, importa ainda referir que, devido as mais diversas adversidades, alguns dos
objectivos especificos ndo foram cumpridos, tais como a referida comparacdo com
resultados espanhois, pois o facto da questdo essencial (onde residia ha cinco anos
atras?) nao estar incluida no recenseamento geral da populagdo de 2001, ndo nos

permitiria realizar uma comparagao entre os resultados obtidos nos dois paises.
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